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METIN MADENCILIGI iLE KARSILASTIRMALI BiR
INCELEME: “LE PETIT PRINCE” CEVIRILERI
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Dil Bilimleri ve Kiiltlir Arastirmalart ABD
Dil Bilimleri ve Kiiltiir Aragtirmalar1 Programi
Tez Yéneticisi: Dog. Dr. Zeynep GENCER BALOGLU

Temmuz 2024, X + 62 sayfa

Bu c¢alismanin amaci, bir metin madenciligi inceleme araci olan KH
Coder’in, “esdegerlik” ve “matriks normlar” isiginda yapilan karsilastirmah ceviri
calismalarindaki kullanmilabilirligini ve yeterliligini test etmektir. Metin madenciligi,
dogal dil metnini veri kaynag olarak kabul eden ve metin iizerinden
yapisallastirilmis veri elde etmeyi amaglayan bir yontemdir. KH Coder, metin
madenciliginin yam sira hesaplamal dilbilim ve nicel icerik analizi calismalarinda
kullanilabilen, verilerini dogrudan isleyip analiz edebilen bir yazihmdir. Gideon
Toury’nin one siirdiigii ¢eviri normlarindan “matriks normlar” ise kaynak metnin
bicimsel degerlerinin erek metinde nasil yer alacagina ve ne kadar degistirilecegine
yon veren, metindeki her tiirlii yer degistirme, ekleme ve ¢ikarma gibi bicimsel
degisikleri kapsayan normlardir. Diger yandan “esdegerlik” iki farkhh kavramla
belirlenebilmektedir: “yeterlilik” ve “kabul edilebilirlik”. Ceviri, kaynak dizgeye
yakin olmasi durumunda “yeterli” ceviri, erek dizgeye yakin olmasi durumunda
“kabul edilebilir” ¢eviri olarak kabul edilir.

Bu calismada inceleme nesneleri olarak Antoine de Saint-Exupéry’in “Le

Petit Prince” adh eseri ile Ingilizce “The Little Prince”, Japonca “ENDEF I "

(Hoshi no Ojisama) ve Rusca “Manennkuii npuan” (Malen’kij Princ) ¢evirileri ele
almmustir. 1k olarak inceleme nesneleri Excel dosyasi formatinda diizenlenmis,
ardindan KH Coder’a tamtilmis ve analiz bulgular ¢ikarilmistir. Incelemenin ilk
kisminda bulgular yorumlanmus, ikinci kisminda ise elde edilen bulgular kuramsal
baglamda karsilastirnlmistir. Calismanin sonunda KH Coder’in matriks normlar ve
esdegerlik baglaminda yapilan karsilastirmal ¢eviri ¢calismalarinda kullanilabilir ve
yeterli oldugu gozlemlenmistir.

Anahtar Kelimeler: KH Coder, Metin Madenciligi, Ceviri Normlari, Matriks Normlar,
Erek Odakli Kuram, Le Petit Prince
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A COMPARATIVE STUDY WITH TEXT MINING: “LE PETIT
PRINCE” TRANSLATIONS
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Master’s Thesis
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July 2024, X + 62 pages

The aim of this study is to test the usability and adequacy of KH Coder, a text
mining analysis tool, in translation comparison studies in the light of ""equivalence"
and ""'matricial norms™. Text mining is a method that accepts natural language text
as a data source and aims to obtain structured data through text. KH Coder is a
software that can be used in text mining as well as computational linguistics and
guantitative content analysis studies and can directly process and analyse data.
""Matricial norms™, one of the translation norms suggested by Gideon Toury, are
norms that guide how the formal values of the source text will be included in the
target text and how much they will be changed and cover formal changes such as all
kinds of substitutions, additions and deletions in the text. On the other hand,
"equivalence' can be determined by two different concepts: "adequacy" and
""acceptability'. The translation is considered an “adequate” translation if it is close
to the source system, and an “acceptable” translation if it is close to the target
system.

In this study, Antoine de Saint-Exupéry's work "Le Petit Prince" and its

translations of " The Little Prince in English, "2 D EF & £ " (Hoshi no Ojisama)

in Japanese and "Mauennkuii nmpunn'" (Malen’kij Princ) in Russian were
considered as the objects of study. Firstly, the objects of analysis were organised in
Excel file format, then they were introduced to KH Coder and the findings of the
analysis were extracted. In the first part of the analysis, the findings were
interpreted, and in the second part, the findings were compared in theoretical
context. At the end of the study, it was observed that KH Coder was usable and
sufficient in translation comparison studies carried out in the context of matricial
norms and equivalence.

Keywords: KH Coder, Text Mining, Translation Norms, Matricial Norms, Target
Oriented Theory, Le Petit Prince
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GIRIS

Dil, farkli birgok goriiniim sunan ve sadece bir soyutlama islemiyle birbirinden
ayr1 sekilde ele alinabilecek yonler igeren karmasik bir biitindiir (Vardar, 1998, s. 11).
Bu evrensel Oneme sahip karmasik biitiinliiglin anlagilmast ve analizi, dilbilim
disiplininin 6nciil motivasyonlarindan biridir. Bu disiplin dilin yapisini, kullanimini ve
gelisimini inceleyerek dilin 6ziinii anlamay1 amaglar. Teknolojik faaliyetlerin ortaya
¢ikmasi ile dilbilimin dil incelemeleri bilisimsel ortamda da yer edinmistir. Dilbilim ve
bilgisayar biliminin kesigsmesi ile ortaya ¢ikan bilgisayarli dilbilim, dilin bilissel yonlerini
anlamak i¢in ¢esitli teknikleri ve algoritmalar1 kullanarak dili analiz etmeyi amaglar.
Bilgisayarli dilbilimin dil c¢oziimlemeleri, sozdizim c¢oziimlemeleri, anlambilim
¢oziimlemeleri, makine cevirisi, edimbilim ve dil 6gretimi/6grenimi gibi ilgi alanlari
mevcuttur (Tirker, 1991, s. 139). Bir diger ilgi alan1 da metin madenciligidir. Metin
madenciligi, metni veri kaynagi olarak kullanir ve metin tizerinden yapisallastirilmis veri

elde etmeyi hedefler (Seker, 2015, s. 30).

Bu baglamda, bir metin madenciligi yazilimi olan KH Coder, bu g¢alismanin
inceleme araci olarak segilmistir. KH Coder, karmasik ve biiyiik metin veri dosyalarini
etkin bir sekilde isleyebilir, analiz edebilir ve gorsellestirebilir. Metin madenciligi, ¢eviri
caligmalarinda yeni bir yontem oldugundan, literatiirde yeterli ilgili calisma
bulunmamaktadir. Bu c¢alismada sec¢ilen inceleme aracinin, ¢eviri calismalarinda

kullanilabilirligi test edilecektir.

Metin madenciliginin islevi goz 6niinde bulunduruldugunda, geviribilimci Gideon
Toury’nin (2012) Erek Odak Kuraminin ve g¢eviri normlarinin bu karsilastirmali ¢eviri
caligmasinin kuramsal gergevesi i¢in uygun oldugu disiiniilmistiir. Betimleyici bir
yaklagim olan Erek Odakli Kuraminda gevirilerin “yeterli” ¢eviri veya “kabul edilebilir”
ceviri olduklart tespit edilebilirken, ¢eviri normlar1 ise g¢eviri siirecindeki kararlari
yonlendiren ¢esitli eylemler olarak ¢eviri siireci hakkinda bize bilgi verebilmektedir. Bu
calismada ceviri normlarindan “matriks normlar” kullanilacaktir. Matriks normlar, ¢eviri
stireglerinin nicel bir sekilde analiz edilmesini miimkiin kilabildiginden, ¢alismanin

inceleme aract KH Coder i¢in en uygun ¢eviri normlar1 oldugu diistiniilmiistiir.



Yukarida bahsedilenler dogrultusunda Antoine de Saint-Exupéry’in “Le Petit

Prince” adli eseri ile ingilizce “The Little Prince”, Japonca “£ ® E F X " (Hoshi no

Ojisama) ve Rusc¢a “Manenskuii npunn” (Malen’kij Princ) cevirileri inceleme nesneleri
olarak ele alinacak, calismanin inceleme aract olan KH Coder kullanilarak analiz
edilecektir. Analiz sonucunda elde edilen veriler, Toury’nin (2008) 6ne siirdiigii ceviri
normlarindan “matriks normlar” ele alinarak incelenecektir. Yapilan incelemeden sonra,
elde edilen analiz bulgular1 karsilastirilarak yapilan gevirilerin kabul edilebilirligi ve
yeterliligi tespit edilecektir. incelemede metinlerin anlamsal boyutuna deginilmeden,

sadece yapisal degerler iizerinde durulacaktir.

Calismanin birinci boliimiinde, ilk olarak metin madenciligi kavrami {izerinde
durulacak, yontemin genel Ozellikleri tanitilacak ve kavramin geviri ¢aligmalart ile
baglantisina deginilecektir. Daha sonra, kuramsal g¢ergeve agiklanacaktir. Erek odakli
ceviri yaklasimi baglaminda yeterlik ve kabul edilebilirlik kavramlari iizerinde durulacak,
ceviri normlar tanitilacak, matriks normlar tizerinde durulacaktir. Boliim sonunda metin
madenciligi ve ¢eviri normlar1 baglaminda yapilan birbirinden farkli ve ortak ¢aligmalara

deginilecektir.

Ikinci boliimde, ¢alismada ele alinacak inceleme nesneleri hakkinda genel bilgiler
verilecek, eserin farkli dillerde ele alindigi ilgili g¢aligmalardan bahsedilecektir.
Devaminda, calismada inceleme araci olarak kullanilacak KH Coder yazilimi tanitilacak,
kullanim alanlarina ve genel o6zelliklerine deginilecektir. Daha sonra ¢aligmada aracin
hangi 6zelliklerinin veri toplamak i¢in kullanilacag: belirtilecektir. Boliimiin sonunda,

veri hazirlama ve toplama siireci adim adim gosterilecektir.

Calismanin iiglincii boliimde, metin madenciligi analizinde elde edilen veriler
gorsellestirilerek nesneler tek tek yorumlanacaktir. Ardindan elde edilen veriler belirlenen

kuram 1s181nda karsilastirilip yorumlanacaktir.
Arastirmanin Amaci

Bu tez ¢alismasinda, Le Petit Prince ve ¢evirileri metin madenciliginde bir ara¢ olan
KH Coder yazilimini kullanarak analiz edilecek, matriks normlar 1s1ginda degerlendirilip
cevirilerin kabul edilebilirligini ve yeterliligini tespit etmek iizere karsilastirilacaktir.

Calismanin birincil amaci, inceleme araci olan KH Coder’in, erek odakli ¢eviri kurami



ve c¢eviri normlarinda “matriks normlar” 1s18inda yapilan karsilastirmali ¢eviri
calismalarindaki kullanilabilirligini ve yeterliligini test etmektir. ikincil amag ise bu
yontemi veya araci kullanmak isteyen arastirmacilara ve alan ¢alismalarina, gelecek

calismalari i¢in bir 6rnek olusturmaktir.
Bu amaglar dogrultusunda ¢aligmanin sonunda su sorulara cevap aranacaktir:

o« KH Coder analizi, matriks normlarin degerlendirilmesinde yeterli bir sonug

gosterir mi?

e KH Coder, ¢eviri normlari baglaminda yapilan karsilastirmali bir ¢alismada

kullanilabilir ve yeterli midir?
e KH Coder, karsilastirmali ¢eviri ¢aligmalarinda kullanilabilecek bir arag mi1?
Arastirmanin Onemi

Yapilan literatiir taramasinin ardindan, metin madenciliginin birgok alanda bir
aragtirma yontemi olarak sik¢a kullanildigi goriilmiistiir ancak c¢eviri ile ilgili
aragtirmalarda bu yontemin kullanimina fazla rastlanilmamaktadir. Bu durum, yontemin
bu tiir calismalardaki yerinin yeni oldugunu gostermektedir. Bu baglamda, ¢alismanin
ceviri karsilastirmasi gesitliligi bakimindan alana katkida bulunacagi, ayrica bu alandaki
calismalarda bir inceleme yontemi olarak kullanilabilecek metin madenciliginin daha 1yi

anlasilmasi acisindan 6nemli bir ¢alisma olacag: diistiniilmektedir.

Ayrica, metin madenciliginde kullanilan bir ara¢ olarak KH Coder’in daha 6nce
hicbir ¢eviri ¢alismasinda kullanilmadigi, yapilan literatiir taramasi sonucunda tespit
edilmistir. Bu durumda bu tez ¢aligmasinin, ¢eviri ¢alismalarinda KH Coder’1 kullanmak

isteyen arastirmacilar icin 6nemli bir kaynak olacagi beklenmektedir.
Arastirmanin Simirhliklar:

e (alismada orijinal bir eser ve li¢ farkli dilde cevirisi inceleme nesnesi olarak

secilmistir.

e Orijinal eser Fransizca, eser gevirileri ise Ingilizce, Japonca ve Rusca olacaktir.



e Inceleme sadece ana metinler iizerinde yapilacak, eser kapaklari, gorseller,
yazar/¢evirmen/editor sunuslari, 6n sdzler ve son sozler, notlar gibi diger metin

iceren boliimler ele alinmayacaktir.
Arastirmanin Kisithhiklar

Verilerin toplanmasi asamasinda kelime siklik listeleri ve kelime tiirleri sikligi
listeleri elde edildikten sonra, her dilin ¢esitli sayida kelime tiirii ¢ikardigi tespit
edilmistir. KH Coder, kelime tiirlerini Fransizca ve Ingilizcede sekiz, Ruscada bes,
Japoncada on altiya ayirmistir. Bu farkliliklar, dillerin morfo-semantik 6zelliklerinden
kaynaklanmaktadir. Ornegin Japoncada fiil (ddshi), doshi ve doshi B, yardimei fiille
kurulan fiiller (sa hen doshi), duygu fiilleri (kandoshi), sifat fiiller (keiyodoshi) olmak
tizere 5 tiire ayrilirken; isim (meishi) tiirii, meishi, meishi B ve meishi C olmak iizere lige
ayrilmaktadir. Boylece iki ana tiir alt kategorileriyle birlikte 8 tiir olarak
etiketlenmektedir. Bu nedenle saglikli bir karsilagtirma yapabilmek i¢in, alt tiirler ana
tirlerde toplanmis ve en diisiik tiir sayisina sahip olan Ruscaya gore diizenlenip

incelenecek tiir sayisi, isim, sifat, zarf ve fiil olmak tizere dort ile sinirlandirilmistir.



BIiRINCIi BOLUM
KAVRAMSAL VE KURAMSAL CERCEVE

Bu boliimde oncelikle ¢alismada kullanilan yontemi olusturan metin madenciligi
kavramsal gerceve olarak ele alinmistir. Ilk olarak metin madenciliginin tanimi yapilmus,
isleyisinden ve genel oOzelliklerinden bahsedilmistir. Metin madenciliginin ¢alisma
alanlar1 ve ceviri ¢alismalari ile olan baglantis1 ele alindiktan sonra literatiirde yer alan

ilgili caligmalara deginilmistir.

Ardindan ¢alismanin kuramsal ¢ergevesini olusturan Ceviri Normlari, Toury’nin
(2012) Erek Odakli Kurami dahilinde tanimlanmistir. Ugiincii olarak, ¢alismada dikkate
alinacak kuramsal noktalara deginilmis ve s6z konusu kuram ile ilgili literatiir taramasi

yapilarak ilgili calismalardan bazilarina yer verilmistir.

Boliimiin sonunda ise metin madenciligi ve ¢eviri normlari ile ilgili yapilan ortak

calismalara yer verilmistir.

1.1. Kavramsal Cerceve

1.1.1. Metin Madenciligi

Bilginin yigin halinde, ¢esitli ve kolayca erisilebilir oldugu giiniimiiz dijital
caginda, biiyiik miktardaki metinsel verilerden anlamli baglamlar elde etme yetenegi ¢ok
onemli hale gelmistir. Internet siteleri ve sosyal medya paylasimlarindan akademik
makalelere ve kurumsal belgelere kadar elektronik formatlarda daha fazla icerik mevcut
hale geldikge, bu veri zenginliginden degerli bilgileri analiz etmek ve ¢ikarmak igin
otomatik yontemlere olan ihtiya¢ ortaya ¢ikmistir (Atan, 2020: 222). Metin madenciligi
analizi, bu ihtiyaca bir yanit olarak ortaya ¢ikmis ve biiyiik hacimli metinsel bilgileri
incelemek ve anlamlandirmak i¢in hesaplamali teknikler sunmustur. Metni veri kaynagi
olarak kabul eden veri madenciligi (data mining) ¢aligsmasidir, diger bir tanimla metin
tizerinden yapisallastirilmis veri elde etmeyi amaglayan metin madenciligi analizi (Seker,
2015: 30), bu zorlugun tistesinden gelmede giiglii bir arag ve yontem konumuna gelmistir.
Bir yandan dogal dildeki ¢ok sayida kelime ve yapiyla basa cikabilen, diger yandan
belirsizliklerin istesinden gelmeye olanak taniyan yontemlerle gizli bilgilerin agiga

¢ikarilmasini amaglamaktadir (Hotho, Niirnberger ve Paal3, 2005). Metin madenciligi



analizinin evrimi, teknolojik gelismeler, disiplinlerarasi is birligi ve otomatik veri analizi

yontemlerine artan ihtiyag gibi faktorlerin birlesimine baglanabilir.

Metin madenciligi analizinin gelismesindeki en biiyiik etkenlerden biri de bir
yapay zeka dali olan Dogal Dil isleme (DDI) alaninda kaydedilen ilerlemedir (Jurafsky
ve Martin, 2008: 37). Bilisim teknolojilerinin gelisimiyle ivme kazanan bu yeni bilim
alan1 zamanla bilgisayarli dilbilimi alanina evrilmistir (Adali, 2012). DDI, dogal dildeki
metinlerin ¢éziimlenmesi, yorumlanmasi ve iiretilmesi gibi eylemleri gergeklestirecek
bilgisayar sistemlerinin tasarimini ve gelistirilmesini ele almaktadir (Aslan ve Kuscu,
2015). Metin ayrigtirma, konusma boliimii etiketleme ve anlamsal analiz dahil olmak
iizere DDI'deki ilerlemeler, metin verilerini etkili bir sekilde islemek ve analiz etmek icin
metin madenciligi tekniklerinin temelini olusturmustur. Bu DDI teknikleri bircok metin
madenciligi algoritmasinin omurgasini olusturarak bilgisayarlarin yapilandirilmamis
metinlerden anlam ¢ikarmasina olanak saglamistir. Ayrica metin madenciligi analizi
disiplinlerarasi is birliginden, bilgisayar bilimi, dil bilimi, istatistik ve bilgi bilimi gibi

alanlardan ve metodolojilerden biiyiik dl¢lide yararlanmistir.

Diger bir yandan istatistiksel ve makine 6grenimi yontemlerinin yiikselisi, metin
madenciligi analizinin evrimini sekillendirmede de onemli bir rol oynamistir. Bu
yontemler, metinsel verilerdeki kaliplari, egilimleri ve iligkileri otomatik olarak
tanimlamak icin giiclii araglar saglamistir. Kiimeleme, siniflandirma ve konu modelleme
gibi teknikler metin madenciligi analizinin merkezi haline gelmis ve arastirmacilarin tistii
kapali anlamlar1 ortaya ¢ikarmasima ve metinsel veri kiimelerinden degerli bilgiler
cikarmasina olanak tanimistir. Seker, metin madenciligi ile yapilabilecek bazi ¢aligsmalari

su sekilde siralamaktadir (Seker, 2015):
Metnin siniflandirilmasi
Metnin boliitlenmesi (clustering)
Metinden konu ¢ikarilmasi (concept extraction)
Duygu analizi (sentimental analysis)
Metin 6zetleme (document summarization)
Varlik iliski modellemesi (entity relationship modelling)

Sinif taneciklerinin tiretilmesi (production of granular taxonomy)



Sozciiksel analiz (lexical analysis)

Kelime siklig1 dagilimi (word frequency distribution)
Oriintii tanima (pattern recognition)

Etiketleme (tagging)

Kodlama (coding)

Gorsellestirme (visualization)

Yukarida siralanan islemlere bakildiginda, metin madenciligi ¢alismasinin bize
incelemesini yaptigimiz metin veya metinler hakkinda hem yapisal hem de anlamsal

diizeyde veriler ¢ikarabilecegi soylenebilmektedir.

Ozellik Cikarimm

/ \ (Feature Extraction)

Veri Kaynag Olarak Metinler

l e e ~
i 1 \
Ust Bilgiler (Meta Data) Makine Og esi

]
Algoritmalan :
]
]

T

Metin Kaynag

Yapilandirilmis Veri

(Structured Data)

Gorsel 1. Metin madenciligi semasi (Seker, 2015)

Klasik bir metin madenciligi ¢alismasimin genel isleyisini Gorsel 1°deki semaya
bakarak ozetleyebiliriz. Ilk olarak veri kaynag: olarak kullanilacak metinlere bir 6zellik
¢ikarimi uygulanir. Uygulama sonucunda elde edilen 6zellikler iizerinde siniflandirma,
tahmin veya boliitleme gibi bir makine dgrenmesi algoritmasi c¢aligir. Bu islemlerin

sonucunda, elde edilmek istenen yapilandirilmis veri ortaya ¢ikmaktadir.



Metin madenciligi, son yillarda bircok alanda bir aragtirma yontemi haline
gelmistir. Ekonomi, egitim, epidemiyoloji gibi alanlarin yam1 sira akademik
arastirmalarda ve is diinyasinin her alaninda bu yontemin kullaniminin yaygin oldugu
goriilmektedir (Zanini ve Dhawan, 2015). Metin madenciliginin en aktif ve umut verici
uygulama alanlarindan birinin de biyobilimler oldugu diistiniilmektedir (Hearst, 2003).
Haber makaleleri ve sosyal medya gonderileri gibi belgelerden bilgi ¢ikarmak, miisteri
geri bildirimlerini anlamak, pazar trendlerini takip etmek ve marka algisim

degerlendirmek i¢in kullanilan 6nemli bir yontemdir.
1.1.2. Metin Madenciligi ve Ceviribilim

Yukarida anlatildigi gibi s6z konusu metinsel veriler oldugundan, ¢eviri
arastirmalarinda metinle ana inceleme ogeleridir. Bu yiizden ¢eviri ¢alismalarinda,
ozellikle birden fazla metnin incelendigi ¢ok dilli calismalarda, daha hizli, daha kapsamli
ve bir anda biiyiik bir veriyi inceleyecek yontemlere ihtiya¢ duyulmaktadir. Bu noktada
teknolojik gelismelerin 6nemi biiyiiktiir. Bassnett, ¢eviri ile gelisen teknoloji arasindaki
iligkinin 6n plana ¢iktigin1 ve her gecen giin daha da 6nemli hale gelecegini belirtmistir
(2002: 2). Diger yandan Baker, derlem dilbilimi (corpus linguistics) ele alarak
ceviribilimde biiyiik bilgisayarli derlemlerin kullanim potansiyelini kesfetmenin acil bir
ihtiya¢ oldugunu, bunu gergeklestirecek birgok bilesenin mevcut oldugunu dile getirmis,
ceviribilimin tanimlayici bir dalin1 gelistirmek i¢in uygun arastirma metodolojisi ve giiclii

araglara ihtiya¢ duyuldugundan bahsetmistir (1993: 248).

Bu baglamda metin madenciligi yonteminin, ¢eviribilim alaninda ¢esitli araglar
ve yararlar saglayabilecegi goriilmektedir. Metin madenciligi, paralel metinleri, ¢eviri
bellegi sistemlerini ve iki dilli derlemleri analiz ederek c¢evirmenlerin kaliplar
belirlemesine, ¢eviri is akislarini optimize etmesine, alana 0zgli terminolojiyi
¢ikarmasina, ¢eviri kalitesini degerlendirmesine ve 6zellikle de makine geviri sistemlerini
gelistirmesine yardimct olur. Ceviribilimde metin madenciligi tekniklerinden
yararlanmak, ¢ok dilli iletisimde ¢eviri verimliligini, tutarliligini ve dogrulugunu artirmak

icin degerli bilgiler ve araglar saglayabilmektedir.



1.2. Kuramsal Cerceve

James Holmes, “Ceviribilimin Adi ve Dogas1i” (2008) baslikli bildirisinde
“Ceviribilim” kavramini akademik camiaya sunarak bu bilim dalinin da diger bilim
dallar1 gibi hem kuramsal hem de uygulamali inceleme alanlar1 oldugunu kaleme almistir.
Holmes, kuramsal alan ile uygulama alan1 arasindaki karsilikli iliskiyi vurgularken, buna
ek olarak Gideon Toury (2012) ise ceviribilim incelemelerinin betimleyici alanda
yapilmasi gerektigini séylemis ve Betimleyici Ceviribilim (Descriptive Translation

Studies) alanini1 6n plana ¢ikarmustir.

Diger yandan, geviribilimde betimleyici kuramlarin gelismesinde ¢eviri kuramini
bir sistem igerisinde ilk kez ele alan Itamar Even-Zohar’in (2021) Cogul Dizge Kuraminin
etkisi goz ardi edilemez. Bu kuramla beraber betimleyici calismalara ilgi artmus,
incelemelerin odag1 kaynak ekin ve kaynak metinden erek metin ve cevirilere yonelmis,
ceviribilim c¢alismalart duraganliktan siyrilip devingenlik kazanmistir (Yazici, 2005:

131).

1.2.1. Erek Odakh Kuram

Toury’nin (2012) betimleyici yaklasimlara ve ¢ogul dizge kuramina olan ilgisi
erek ekine olan bakis agisindan kaynaklanmaktadir. Cevirileri “erek ekinin” iiriinii olarak
gorerek, “Erek Odakli kurami1” 6ne siirmiistiir. Toury, “Descriptive Translation Studies —

and beyond” adli kitabinda Erek Odakli Kuram’dan su sekilde bahsetmistir:

“...Bu amag dogrultusunda atilan en 6nemli adim, ¢evirilerin, islevleri ve
sistemik durumlar1 ne olursa olsun, erek ekin iginde olusturuldugu ve
kendi sistemik yapisini yansittig1 varsayimiyla beraber, onlar1 barindiracak
kiiltiirtin gergekleri olarak goriilmesi Onerisidir. Cikis noktasindan dolay1

bu yaklasim “erek odakl1” olarak tanimlanmistir...”* (2012: 18)

Toury’e gore ceviri “kiiltiirel” bir etkinliktir ve dolayisiyla ¢evirmenin bir topluluk
tarafindan, o toplulugun uygun goérdiigii isimlerle verilen islevi uygun bir bigimde yerine

getirebilmesi gerekmektedir (2008: 149). Bu dogrultuda, ¢evirmenin ¢evirisi siirecindeki

L “The crucial step taken in pursuit of this goal is the suggestion that translations be regarded as

facts of the culture that would host them, with the concomitant assumption that whatever their function and
systemic status, these are constituted within the target culture and reflect its own systemic constellation. It
was by virtue of its starting point that this approach was described as ‘target-oriented’.” Cevirisi tarafimca
yapilmustir.
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davraniglarinin erek ekin tarafindan belli kurallar ve normlar tarafindan yonlendirilmesi

veya kisitlanabilmesi dogal bir durum olarak karsimiza ¢ikmaktadir.

Bu baglamda, bu calismanin kuramsal ¢ergevesini ¢eviride betimleyiciligi 6n
plana cikartan Toury’nin Erek Odakli Yaklasimi olusturacaktir. inceleme, erek metinden
yola ¢ikilarak yapilmis ve karsilagtirmalar {iriin odakl1 bir bakis agistyla ¢eviri siirecini de

i¢cine alarak metin madenciligi yontemiyle gergeklestirilmistir.

1.2.2. Esdegerlik

Toury’nin Erek Odakli Kuram’inda tizerinde durdugu 6nemli kavramlardan biri
olan “esdegerlik”, ¢eviri siirecindeki eylemlerin yeniden gézlemlenerek erek ekinde
hakim olan ¢eviri anlayisinin belirlenmesinde bir arag islevi gormektedir (Yazici, 2005:
135). Toury, esdegerligin belirlenebilmesi igin iki farkli kavram oOne siirmektedir;
“yeterlilik” (adequacy) ve “kabul edilebilirlik” (acceptability). Cevirinin kaynak ekin
normlarina yakin olmasi1 durumunda, o ¢eviri “yeterli” ¢eviri olarak kabul edilmektedir.
Diger yandan eger ceviri erek ekin normlarina yakin ise, o ¢eviri “kabul edilebilir” bir
ceviridir. Bu duruma ek olarak Toury, hicbir ¢evirinin tamamen kaynak odakli veya erek
odakli olamayacagini, her kaynak odakli ¢evirinin az da olsa erek odakli, her erek odakl

cevirinin de az da olsa kaynak odakli kaymalar icerebilecegini vurgulamistir (2012: 70).

1.2.3. Ceviri Normlari

Toury, “Ceviri Normlarmin Dogasi ve Cevirideki Roli” (2008) baslikli yazisinda,
normlari sosyo-kiiltiirel baglamda ele alip ¢eviriler tizerindeki etkisini vurgulamistir. Ona
gore ceviri, en az iki dil ve iki kiiltiiriin gelenegini yansitan, diger bir deyisle hem dil hem
kiiltiir diizeyinde iki farkli norm dizgesini iginde barindiran bir eylemdir (Toury, 2008:
151). Toury, geviriyi yonlendiren ¢esitli normlari {i¢ ana baslhiga ayirir. Bunlar sirasiyla

onciil norm, silireg¢ 6ncesi ¢eviri normlari, ¢eviri siireci normlaridir.
Onciil Norm

Onciil norm (initial norm), g¢evirmenin ceviriye baslamadan once aldig1
kararlardir. Cevirmen, yapacagi cevirinin kaynak odakli mi, yoksa erek odakli mi
olacagina karar verir. Bir baska deyisle cevirmenin, kaynak metnin normlarmi goz
ontinde bulundurup yeterli bir ¢eviri mi, yoksa erek kiiltliriin normlaria uyarak kabul

edilebilir bir ¢eviri mi yapacagina karar vermesi gerekmektedir. Onciil norm kavraminin
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her seyden 6nce agiklayici bir arag olarak hizmet etmesi amaglansa da yeterlilige ya da
kabul edilebilirlige yonelik acik bir makro diizeyde egilim fark edilmese bile, mikro
diizeydeki kararlar1 bu terimlerle agiklamak hala miimkiin ve yararli olmalidir (2008:
153).

Siire¢ Oncesi Ceviri Normlari

Siireg Oncesi ¢eviri normlar1 (preliminary norms), geviri gergeklesmeden once
ceviriye dair yapilacak bazi se¢imlerin anlasilmasini saglayan normlardir. Toury bunlari

birbiriyle baglantili iki baslik olarak ele almaktadir (2008: 53-54):

e (eviri politikas1 (Translation policy): Toury, ¢evrilecek metnin segiminin de bu
siiregte onemli oldugunu belirtir. Cevirmenin g¢evirecegi metni neden segtigi,
secerken nelerden etkilendigi gibi faktorlerin bize ¢eviri hakkinda bilgi

verebilecegini one slirmektedir.

e (Cevirinin dogrudanlig: (Directness of translation): Cevirmenin, yapacagi ¢eviriyi
dogrudan ana dilinden mi yoksa ara dilden mi ¢evirecegi karar1 bu norm
kapsammna girmektedir. Bu norm, ¢evirmenin bu noktada aldigi kararlarin

anlasilmasina yardimci olacaktir.
Ceviri Siireci Normlari

Ceviri siireci normlar1 (Operational norms), geviri eylemi sirasinda alinacak
kararlar1 yonlendiren bir grup normdur. Bu normlar, metni hem bigimsel diizeyde hem de
dilsel diizeyde etkiler. Boylece kaynak metin ile erek metin arasindaki iliskiye, nelerin
degistirilip nelerin ayn1 birakilacagina yon verirler (Toury, 2008: 54). Bu normlar da ayni

stire¢ Oncesi ¢eviri normlart gibi iki basliga ayrilmaktadir:

e Matriks normlar (Matricial norms): Bu normlar, metnin bi¢imsel yapisina
dogrudan etki eden normlardir. Kaynak metnin bigimsel/matriks degerlerinin erek
metinde nasil yer alacagina ve ne kadar degistirilecegine yon verirler. Matriks
normlar, metindeki her tiirlii ekleme, ¢ikarma ve yer degistirme gibi bi¢imsel

degisikleri kapsarlar.
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e Metinsel-dilsel normlar (Textual-linguistic norms): Metinsel-dilsel normlar, erek
metinde kullanilacak olan dilsel degerlerin se¢imini yonlendirmektedir. Ceviriyi

yaparken mikro diizeydeki degerleri, dilbilgisel yapilar1 yonlendirirler.

Toury’nin Erek Odakli Kuram’min ve kuram g¢ergevesinde one siirdiigii diger
kavramlarin, ¢eviribilimde yarattig1 etkiyi Istn Bengi-Oner «...son yirmi y1lin {iriinii olan
bu kuram, ¢eviribilimde bilim adamlariin kendi alanlarina bakis agisini1 degistirmistir. ..
Yani bu yaklasim, iiriin-, ¢6ziim-, erek-odakl, tarihsel, iligkisel, islevsel, devingen,

dizgesel ve betimleyici bir yaklasimdir.” (1993: 33) ciimleleriyle ifade etmistir.

Bu calismada, s6z konusu ¢eviri normlarindan “Matriks normlar” dikkate
alinacaktir. Incelenecek kaynak metnin bicimsel degerleri elde edilip cevirilerindeki
bicimsel degerlerle karsilastirilacaktir. Matriks normlarin asil amaci yapisal diizeyde

inceleme oldugundan, bu ¢alismada nesnelerin anlamsal boyutuna deginilmeyecektir.

Elde edilen matriks degerlerin karsilagtirllmasinin sonuncunda esdegerlik

baglaminda cevirilerin yeterliligi ve kabul edilebilirligi tespit edilecektir.

1.3. Tlgili Cahsmalar

Kavramsal c¢erceve bdliimiinde de ele alindigi iizere, metin madenciliginin
calisma alani oldukca genistir. Bu boliimde, dil iizerinde yapilan ¢alismalarina 6rnek
verilmistir. Ornegin Zhang (2024), Japonca ceviri egitiminde siklikla kullanilan
kelimeleri ¢ikarmak i¢in makalesinde metin madenciligi yontemini kullanmistir. Celik’in
(2020), metin madenciliginde ara¢ olarak kullanilan Tableau’yu Shakespeare kiilliyati

incelemesinde kullandig1 makalesi bir baska 6rnek ¢aligmadir.

Toury’nin Erek Odakli Kurami ve geviri normlari, birgok ¢eviri ¢aligmasinin
kuramsal cercevesini olusturmaktadir. Ozellikle karsilastirmali ceviri ¢alismalarinda
kuramsal gergeve olarak yer almaktadir. Ornegin Karadag, Bozkurt ve Alimen (2015),
makale caligmalarinda ceviri cocuk edebiyati baglaminda segtikleri nesneleri Toury’nin
ceviri normlar1 baglaminda incelemistir. Yaptig bir calismada Araboglu (2017), erek
odakli ¢eviri kuramlar1 baglaminda geviri elestirisi stirecini irdelemis, Halide Edib’in
yaptig1 bir iist-elestiriyi inceleyerek donemin geviri elestirisi anlayisini incelemistir. Cirit
ve Arkan (2023), Kiiciik Prens eserinin Tiirk¢e ¢evirilerini kabul edilebilir geviri ve

yeterli ¢eviri baglaminda incelemislerdir.
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Yapilan literatiir taramasinda, hem metin madenciligini hem de ¢eviri normlarini,
“A Text Mining Approach to ‘Operational norms’” (2021) adli makalesinde ve
“Extending the Boundries in Descriptive Translation Analysis: A Text Mining Approach”
(2022) baslikli yiiksek lisans tez ¢alismasinda ele alan Bozan, metin madenciligini
kullanarak “geviri siireci normlart” baglaminda yaptig1 ¢éziimlemeyi ¢aligsmasi icin 6zel
gelistirilen bir yazilimi ara¢ olarak kullanarak test etmistir. Bu tez ¢alismasi, deginilen
calismalardan farkli olarak segilen analiz aracinin karsilastirmali ¢eviri ¢alismalarindaki

isleyisini test etmektedir.
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IKINCi BOLUM
YONTEM

Bu boliimde, inceleme nesneleri ve inceleme i¢in kullanilacak ara¢ tanitilmis, veri

hazirlik ve toplama siirecinden bahsedilmistir.

Ilk olarak, tez ¢alismasinda incelenecek kaynak metin ve gevirileri tanitilmistir.
Yazar ve ¢cevirmenler hakkinda bilgiler verilmistir. Daha sonra kaynak metin ve gevirileri

lizerinde yapilan benzer ¢alismalara deginilmistir.

Ikinci olarak, bir onceki boliimde tanimi yapilan metin madenciligi ydntemi
dogrultusunda secilen inceleme aract KH Coder tanitilmis, islevinden, kullanim
alanlarindan ve genel Ozelliklerinden bahsedilmistir. Ardindan aracin, incelemede

kullanilacak 6zellikleri detayl1 bir sekilde agiklanmistir.

Bo6limiin sonunda ise inceleme nesnelerinin toplanmasindan, verilerin
hazirlanmasindan ve toplanmasindan bahsedilmis, inceleme siireci asamalar halinde ele

alinmistir.

2.1. inceleme Nesneleri

Inceleme nesneleri olarak, calismanin kuramsal ¢ergevesi ve yontemde
kullanilacak aracin metni isleme kapasitesi dikkate alinarak Le Petit Prince ve g¢evirileri
secilmistir. Bu baglamda, secilen inceleme nesnelerinin bir¢ok dile ¢evrilmis olmasi ve
cevirilerinde c¢esitli farkliliklar gostermesi, ¢alismanin kuramsal gercevesine katki
saglamaktadir. Ayrica, metinlerin uzunluklarinin da analiz i¢in kullanilacak ara¢ i¢in
uygun oldugu diisiiniilmiistiir. Ozgiin metin Fransizca olup secilen cevirileri Ingilizce,

Japonca ve Rusgadir. Asagida her bir metin hakkinda bilgilere sirastyla yer verilmistir.

Le Petit Prince, konusu, vermek istedigi mesajlar, kullanilan gorseller veya farkl
yas gruplarindaki okuyucu kitlesi gibi etkenlerden dolayi ilk yaymlandigindan bu yana
bircok farkli alanda arastirma konusu olmustur. Bu etkenlerden bir digeri ise eserin ¢ok
fazla dile ¢evrilmis olmasidir. Bu durum beraberinde bir¢ok ceviri incelemesini de
getirmistir. Bu c¢aligmalarda ceviri siirecindeki zorluklar, kelime oyunlari, kiiltiirel
referanslar, kiiltiirel adaptasyonlar, disiplinleraras1 temalar ve dil egitimi gibi ceviri

baglaminda veya sonucunda degerlendirilebilecek konular sik sik ele alinmistir. Bu
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calismalar, hem kaynak metin ve ¢eviri metin olarak karsilagtirmali bir sekilde, hem de
sadece ¢eviri metin baglaminda yapilmistir.

Roldan-Riejos (2023), ilk Ingilizce cevirisi iizerine metaforik bir derlem analizi
yapmusti. Omae, Andres, Imai ve Anzai (2002), eserden ve Japonca ¢evirisinden
orneklerle yeni bir hizalama destek yazilimi tanitmiglardir. Stehwien, Henke, Hale,
Brenna ve Meyer (2020), eserin 26 farkli dildeki gevirilerini ele alarak sinir-dilbilimsel
bir ¢alisma gerceklestirmislerdir. Sanatifar ve Etemadi (2021), ¢alismalarinda eserin
Fars¢a yeniden ¢evirilerini “Yeniden Ceviri Hipotezi” baglaminda ele almislardir. Akgilin
(2016), yiiksek lisans tezinde eseri kapsamli bir sekilde ele almis ve Tiirk¢e gevirileri
tizerine karsilagtirmali bir analiz gerceklestirmistir. Bahsedilen bu g¢aligmalar, eser ve

cevirileri lizerine yapilan ¢aligmalardan sadece birkagidir.

2.1.1. Le Petit Prince

1900'de dogan Antoine de Saint-Exupéry, en ¢cok “Le Petit Prince” (Kiigiik Prens)
ile taninan Fransiz yazar ve oncii havacidir. Havacilik kariyeri ve savag zamani gosterdigi
hizmeti, “Riizgar, Kum ve Yildizlar” ve “Gece Ugusu” gibi begenilen kitaplar1 igeren
edebi caligmalarinda derin izler birakmistir. 1944'te bir kesif gorevi sirasinda kaybolan
Saint-Exupéry'nin kalict mirasi, diinya ¢apindaki okuyucularda yanki uyandirmaya

devam eden siirsel ve felsefi yazilarinda yatmaktadir.

Fransiz yazar Antoine de Saint-Exupéry tarafindan 1943 yilinda yayimlanan eser
hem cocuklar hem de yetiskinler i¢in anlamli olmus, edebiyat dizgesinde onemli bir
konum edinmistir. Eserde, ayn1 zamanda pilot olan yazarin kendi yasam deneyimlerinden
de izlerle karsilagilabilmektedir. Bir pilotun ¢6lde ucaginin arizalanmasit sonucu
karsilasip tanistig1 Kiigiik Prens ile olan etkilesimini anlatan eserde, Kiigiik Prens’in farkli
gezegenlerdeki deneyimleri ve maceralar1 anlatilir. Eser, yirmi yedi bélimden
olusmaktadir ve yazarin kendi ¢izdigi resimlerle doludur. Dostluk, sevgi, insan, biiyiime,
yalnizlik ve hayatin anlami gibi temalar iizerinde okuyucuya derin diislinceler
sunmaktadir. Eser her ne kadar sade bir dille yazilsa da basit climlelerin ardinda dil derin

bir anlam tagimaktadir.

Diinya ¢apinda fenomen haline gelen eser 500°’den fazla dil ve diyalekte

cevrilmistir ve yayin tarihinden bu yana 200 milyondan fazla satilmistir.? Eserin en ¢ok

ZWEB 1
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cevrildigi on dil Cince (Mandarin), Ingilizce, Italyanca, Japonca, Ispanyolca, Portekizce,
Farsca, Sirp¢a, Yunanca ve Tiirkgedir. Ayrica, incil’den sonra en ¢ok cevrilen eser olarak
edebiyat dizgesindeki yerini bir klasik olarak siirdiirmektedir. Bu calismada eserin
2017’de yapilan bir baskisi ele alinacaktir ve incelemedeki kaynak metin (KM)

konumdadir.
2.1.2. The Little Prince

Eserin ilk Ingilizce gevirisi, eserin yaymlandig 1943 yilinda yaymlanmistir. “The
Little Prince” basligiyla Ingilizce konusulan her iilkede 6nemli bir popiilerlik kazanmustir.
Pek cok farkli kisi tarafindan ve farkli zamanlarda yapilan ¢evirileri olsa da en iinlii ve en

yaygin olarak kullanilan Katherine Woods’un ¢evirisidir.

1886-1968 yillar1 arasinda yasayan Woods, yazar ve ¢evirmen kimligi ile bilinse
de “The Little Prince” ¢evirisi ile inlenmistir. Woods’un ¢evirisi, eserin ilk c¢evirisi
olmakla beraber 1995 yilina kadar piyasadaki tek Ingilizce ceviri olmustur (Roldan-
Riejos, 2021). “The Little Prince” gevirisinde 6zgiin metni sadik ve akict bir sekilde
yansitmay1 basarmistir. Bu durum, onun hem okuyucular hem de elestirmenler tarafindan
takdir edilmesine vesile olmustur. Bu ¢alismada, Woods’un ¢evirisinin 2017°de yapilan

baskis1 ele alinacaktir ve incelemedeki ilk ¢eviri metnidir (CM1).

2.1.3. E0FEF X £ (Hoshi no Ojisama)

Eserin Japonca gevirisi, ilk olarak Ard Naitd tarafindan 1953 yilinda “E D EF
& F” (Hoshi no Ojisama) adiyla yaymlanmigtir ve “Yildizlarin Prensi” anlamini
tasimaktadir. O zamandan beri farkli yaymevleri tarafindan bir¢cok kez basilan ¢eviriler
mevcuttur. Ceviriler, Japon kiiltlirline uyum saglamak amaciyla adaptasyonlar igerir,

6zglin metindeki bazi kiiltiirel ve dilsel 6zelliklerin uyarlamalari ile karsilagilir.

Eseri ¢eviren bir¢ok isim olsa da bu calismada Yi Okubo’nun cevirisi ele
almacaktir. Incelemedeki ikinci ¢eviri metnidir (CM2). 1982°de dogan Okubo, erken
yasta ceviri yapmaya baslamis ve 0 zamandan beri ortak eserler olarak kamusal alana

girmis ¢esitli edebiyat ve sanat ¢evirileri sunmaya devam etmektedir. Su anda ¢eviribilim
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alaninda c¢aligmalarina devam etmekte ve ayni zamanda aktif olarak serbest ¢evirmenlik

ve yazarlik yapmaktadir.®
2.1.4. Maaenbkuit npunn (Malen’kij Princ)

Sovyetler Birligi donemine denk gelen ve bilinen ilk “Le Petit Prince” Rusca
cevirisi, “Manenskuii npunir” (Malen’kij Princ) basligiyla 1960 yilinda yayinlanmistir.
Nora Gal’a ait olan ¢eviri, Rus¢adaki 6nemli ¢evirilerden biridir. Bu ¢alismada da Nora
Gal’in ¢evirisinin 2012’de yapilan bir baskisi ele alinacaktir ve incelemedeki iigiincii

ceviri metnidir (CM3).

Nora Gal olarak bilenen Eleonora Yakovlevna Galperina, 1912-1991 yillar
arasinda yasamis Sovyet-Rus c¢evirmen, yazar ve edebiyat elestirmenidir. Fransiz ve
Ingiliz edebiyatindan Ruscaya yaptig1 cevirilerle tanmnan Gal, birgok Bati edebiyati
eserinin Rus okurlarla bulusmasinda énemli bir rol oynamistir. Ozellikle “Kiigiik Prens”
cevirisi, lirik niteligi ve orijinal metnin ruhuna sadik kalmasiyla tnlidir. Ceviri
caligmalarinin yan1 sira saygin bir edebiyat elestirmeni olan Gal, ¢eviri kurami ve edebi
ceviri sanati lizerine denemeler ve makaleler yazarak bu alana 6nemli katkilarda

bulunmustur.*

2.2. inceleme Araci Olarak “KH Coder”

Japon sosyolog Koichi Higuchi tarafindan gelistirilen KH Coder, ilk olarak 2001
yilinda piyasaya siiriilmiistiir. Metin madenciliginin yani sira hesaplamali dilbilim ve
nicel i¢erik analizi calismalarinda da bu yazilim kullanilabilmektedir. Verilerini dogrudan
isleyebilir ve analiz edebilir, ek veri isleme araglarina ihtiyag duymadan veriyi hazirlar
ve analiz eder. Kendi resmi sitesinden ticretli olarak indirilebilen KH Coder, Windows,
Linux ve Macintosh isletim sistemlerini desteklemektedir. Aracin ilk siirlimiinde sadece
Japonca metinlerin analizi yapilabilirken, en son gilincellemesiyle dil secenegi on iigce
yiikselmistir. Bu diller Japonca; Ingilizce, Fransizca, Almanca, Italyanca, Katalanca,
Felemenkge, Rusca, Portekizce, Ispanyolca, Slovence, Cince (basitlestirilmis) ve
Korecedir. Birden fazla dili desteklemesi, ¢ok dilli veri setleri {izerinde analiz

yapabilmesini miimkiin kilmaktadir. Aracin kendi ise toplam 6 farkl arayiiz diline

SWEB 2
4WEB 3
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sahiptir. Ara¢ Cince, Ingilizce, Fransizca, Japonca, Korece ve Ispanyolca dillerinde

kullanilabilmektedir.

Kullanic1 dostu arayiizii sayesinde karmasik analizleri kolayca yapmay1 saglar.
Biiyiik metin verilerinin analizinde kullanilan KH Coder’in bazi temel o6zellikleri

sunlardir:

e Icerik Analizi: Metin verilerindeki ana temalari, anahtar kelimeleri ve kavramlari
belirleyebilir.

o Istatistiksel Analiz: Kelime siklig1, kelime iliskileri ve diger istatistiksel analizleri
yapabilir.

e Biitiinlesik DDI Araclari: KH Coder, temel DDI gorevleri icin gesitli araglar
icerir. Ornegin, adlandirilmis varlik tanima (NER), duygu analizi ve kelime
obekleri ¢ikarma gibi gorevleri yerine getirebilir.

e Dil isleme Yetenekleri: KH Coder, dil bilgisi ve anlamsal analiz yapabilir, kelime
koklerini bulabilir ve gereksiz kelimeleri filtreleyebilir.

e (Cesitli Analiz Teknikleri: Temel frekans analizlerinin yan1 sira, KH Coder ortak
kelime analizleri, eszamanli kelime analizleri, iliski analizi (correspondence
analysis), cok boyutlu dlgekleme (MDS) ve kiimeleme analizleri gibi cesitli
teknikleri destekler.

e QGrafiksel Gorsellestirme: Metin verilerindeki iligkileri ve temalar1 gorsel olarak
sunabilir. Ornegin, kelime bulutlari, dendrogramlar ve ag grafikleri olusturabilir.

e Sosyal Ag Analizi: Metin verilerindeki sosyal aglar1 analiz edebilir ve bu
aglardaki anahtar aktorleri belirleyebilir.

e Makine Ogrenimi Entegrasyonu: Metin smiflandirmasi ve kiimeleme gibi makine
0grenimi tekniklerini kullanabilir.

e Kodlama Analizi: Cesitli 6zelliklere belirli kodlama kurallar1 uygulandiginda

daha derin analizler yapilabilmesine olanak saglamaktadir.

KH Coder, sadece metin madenciligi ¢alismalarinda degil, veri madenciligi
caligmalarinda da sik sik kullanilmistir. Higuchi (2016), KH Coder’in kullanildig
1000°den fazla akademik c¢alismanin yaymlandigini, bunlarin ¢ogunun Japoncada,
100°den fazlasinin da Ingilizcede yapildigini belirtmistir. Arag ile yapilan ilk edebi eser

analizi, yine aracin gelistiricisi tarafindan yapilmistir. Yesilin Kiz1 Anne (Anne of Green
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Gables) eserini ele alarak, KH Coder’in edebi eser analizlerinde nasil kullanilabilecegini
anlatan birbirinin devami olan iki makale yaymlamistir (Higuchi, 2016; Higuchi, 2017).
Edebi eser analizi baglaminda az sayidaki benzer calismalara 6rnek olarak Genger

Baloglu'nun (2022) ¢alismasi verilebilir.

Higuchi, yukarida bahsedilen caligmalarini daha once Onerdigi iki asamali
niceliksel icerik analizi yaklagimini kullanarak gerceklestirmistir ve incelemenin
bulgularinin dogrulugunu KH Coder kullanarak test etmistir. Bu adimlar su sekildedir

(Higuchi, 2016: 77):

Adim 1: Mevcut verilerden otomatik olarak bir kelime listesi ¢ikarin, biiyiik resmi

elde etmek ve 6nyargilar1 ortadan kaldirmak igin bunlari istatistiksel olarak analiz edin.

Adim 2: Kodlama kurallarini belirleyin. Ornegin, "Belirli bir ifade varsa, onu A
kavraminin goriiniimii olarak kabul ederiz" kuralim1 kullanarak verilerden kavram
kategorilerini ¢ikarin. Daha sonra analizi derinlestirmek i¢in kavramlari istatistiksel

olarak analiz edin.

Ona gore niceliksel analizin iki temel avantaji vardir; birincisi verilerin
kesfedilmesini saglayarak sonugta verilerin daha iyi anlasilmasini saglar, ikincisi ise

analizin glivenilirligini artirir (Higuchi, 2017: 144).

2.3. Incelemede Kullanilacak Arac Ozellikleri

Incelemede, kuramsal baglamda degerlendirilmek iizere istatistiksel verilerin
toplanmasinin daha yararli oldugu disiiniildiigiinden, Higuchi’nin bahsettigi “Adim 1”
dikkate alinmigtir. Matriks normlart degerlendirebilme baglaminda ii¢ farkli 6zellik
secilmistir. Bu 0Ozellikler hakkinda bilgiler ve 6rnek metin ile elde edilen gorselleri

asagida sirastyla verilmistir:
e Birim Kelime — Ciimle — Paragraf Sayisi

On-isleme yaptiktan sonra KH Coder’in ana penceresindeki veri tabami
istatistikleri goriilmektedir. Gorsel 2’de goriildiigii tizere, bu istatistikler arasinda dikkate

alinacaklar sirasiyla asagidaki gibidir:

= Kullanilan birim kelime (Tokens) sayis1
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Gosterilen birim kelime sayisi, hedef metin dosyasindaki toplam kelime
sayisin1 gostermektedir. Parantez i¢cinde gosterilen say1 ise KH Coder’1n analiz

sirasinda tanimladigi birim kelime sayisidir.
= Kullanilan birbirinden farkli kelime (types) sayisi

Farkli kelime sayisi, tiim kelimeler dikkate alinarak elde edilir. Parantez
icindeki say1 ise birim kelime sayisinda oldugu gibi KH Coder’in analizde

tanimladig1 sayidir.
» Cilimle (Sentences) sayisi
» Paragraf (Paragraphs) sayisi

Burada gosterilen paragraf sayisina ek olarak, metnin béliimlerindeki paragraf

sayist dagilimi da tespit edilebilir.

2" ornek metinxisx [Text] - KH Coder — O X
Project PRe-Processing Tools Help
Project

The Target File: |6mek metin.xIsx [Text]

Memo: |

Database Stats
Tokens (in use): |Xxx (oo)
Types (in use): [XXX (%)

Units Cases

Sentences XxxX
Paragraphs XXX
H5 XXX

Documents:

Interface Language: English —
Gorsel 2. Birim kelime-ctimle-paragraf verileri penceresi
e Kelime Sikhik Listesi

Aracin “Kelime” (Words) meniisiindeki bu 6zellik (Frequency List of Words),

bize metinde kullanilan kelimeleri kullanim sikliklarina gére en fazladan en aza olacak
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sekilde siralamaktadir. Tek seferde ilk 100 kelimeyi gostermektedir. Gorsel 3’te
goriildigii lizere, kullanim sikligina gore siralanan kelimeler yalin olarak ele alinsa da
kelimenin solunda yer alan kutucuktaki “+” tiklanarak kelimenin diger formlar1 da elde
edilebilmektedir. Ayrica kelimelerin tiirli, hemen sag taraflarinda yazmaktadir.
Pencerenin yukarisinda yer alan arama (Search) kismindan belirli kelimeler aranabilir,

filtreleme (Filter) kismindan ise kelime tiirlerine gére arama yapilabilmektedir.

Siralanan herhangi bir kelimeye tiklamak, yeni bir pencere a¢gmaktadir. Bu

pencerede kelimenin kullanildig: her climle, alt alta siralanarak verilmektedir.

2" Word Frequency List = O %

Search M

Filter Entry

OR —1‘ Partial Match —JI Filterl

—List—
i Word POS / Conj. | Frequency
1 it PRP XXX
2 say Verb XXX
3 know Verb XXX
B 4 want Verb XXX
— wanted VBD XXX
— want VB XX
— want VBP XX
== wanted VBN X
— wanting VBG X
— wants VBZ X
= want VBD X
5 come Verb XXX
6 Just Adv XXX
8 7 way Noun XXX
t way NN XXX
ways NNS XX
8 think Verb XXX
9 ask Verb XX
10  Name ProperNoun XX
B 11 make Verb XX
12 time Noun XX
13 look Verb =
v Barchat [ Enable Filter when Search  P100 | N100 Excel

Gorsel 3. Kelime siklik listesi 6rnegi
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e Kelime Tiirleri Sikhik Listesi

Bu veri, Gorsel 3’te sag alt kosede yer alan “Excel” (*XIsx) dosya tiiriiniin
secilmesi ile elde edilmektedir. Veri bize, kelimelerin tiirlerini ve sayilarini kullanim
sikliklarina gore siralamaktadir. Gorsel 4’teki ornekteki gibi, tek bir dosya halinde tiim
kelime tiirleri siitunlarda yer almaktadir ve kelimeler ile kullanim sayilar

gorilebilmektedir.

Ancak dosya diline gore kullanilan kelime ¢ikarim (word extraction) yazilimina

gore kelime tiirleri degisiklik gosterebilmektedir.

Al v f;\: Noun

A B C D E F G H | J K L M N 0 P
1 |Noun .| ProperNoun  Foreign TAG PRP Adj Advy Verb
2 XHK 00K 00K XK XAX XK 0K
3 XHX 00K 00K XK XXX XK 0K
4 HHX XXX XXX XXX HHX XXX XXX
5 HHK XXX XXX XXX HHX XXX XXX
6 KUK KKK KKK XXX KX XXX XXX
7 AKX 000 000 XAX 000 000
8 XHK 00K XAX XK 0K
9 XHX 00K XXX XK 0K
10 HHX XXX HHX XXX XXX
11 HHK XXX HHX XXX XXX
12 KUK KKK XXX XXX
13 K 000 000 000
14 XHK 00K XK 0K
15 XHX XK 0K
16 HHX XXX
17 HHK XXX
18 KUK XXX

Gorsel 4. Kelime tiirleri siklik listesi 6rnegi
2.4. Verinin Hazirlanmasi ve Toplanmasi

Bu béliimde, verinin hazirlanma ve toplanma siireci ele alinmistir. Arastirmanin
smirliliklart boliimiinde de bahsedildigi lizere inceleme sadece boliimlerde yer alan ana
metinler tizerinde yapilacak; eser kapaklari, gorseller, yazar/¢evirmen/editér sunuslari, 6n

sozler ve son sozler, notlar gibi diger metin iceren boliimler ele alinmayacaktir.

[lk olarak, inceleme i¢in gerekli nesneler temin edilmistir. Fransizca, Ingilizce ve

Rusga metinlerin kitap baskilari, Japonca metin ise internet ortaminda agik erisim
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adreslerinden elde edilmis, tiim metinler yazilima yiiklenmek i{izere uygun formata

getirilmistir.

Incelemede, KH Coder 3.Beta.07f (2023) versiyonu kullanilmistir. Verinin
hazirlanmasi ilk ti¢ asamada gerceklesirken, verilerin toplanmasi ise son asamada
gerceklesmektedir. Bu asamalar, her inceleme nesnesinde ayni sekilde uygulanmustir.
Yazilimin ¢oklu dosya iglemesi ve uygulamasi olmadigindan, her bir inceleme nesnesi bu
asamalardan teker teker ge¢mistir. Ilk olarak Fransizca kaynak metin, ardindan sirasiyla
Ingilizce, Japonca ve Rusca cevirisi analiz edilmistir. Dort asama, asagida sirasiyla alt

basliklar halinde ele alinmistir.
2.4.1. Nesnelerin Diizenlenmesi

Ik olarak incelenecek metinlerin hepsi diiz metin formatima (.txt) getirilip farkli
dosyalar halinde Excel (.xlIsx) dosyasina aktarilmistir. Excel dosyalarindaki ilk satirdaki
A-B-C siitunlar sirasiyla “Text-Chapter-Part” seklinde adlandirilmis, metinler “Text”
stitunundaki her satirda bir paragraf yer alacak sekilde diizenlenmistir. Ardindan,
toplamda 27 boliimden olusan metinlerin her bir bélim bashigi “Chapter” siitununda
kesitlenmistir. “Part” siitunu altinda ise tim bolim basliklar: beraber ele alinmistir. Her

bir metin, yukaridakiler dogrultusunda Gorsel 5°teki sekilde diizenlenmistir.

A B ©

1 |Text Chapter  Part
Lorsque j'avais six ans j'ai vu, une fois, e
magnifique image, dans un livre sur la forét
vierge qui s'appelait "Histoires Vécues". Ca
représentait un serpent boa qui avalait un fauve.
2 (Voila la copie du dessin. 01 01-02-03-04-05-06-07-08-09-10-11-12-13-14-15-16-17-18-19-20-21-22-23-24-25-26-27
On disait dans le livie: "Les serpents boas
avalent leur proie tout entiére, sans la mécher.
Ensuite ils ne peuvent plus bouger et ils dorment
3 |pendant les six mois de leur digestion". 01 01-02-03-04-05-06-07-08-09-10-11-12-13-14-15-16-17-18-19-20-21-22-23-24-25-26-27
Jai alors beaucoup réfléchi sur les aventures de’
la jungle et, a mon tour, j'al réussi, avec un
crayon de couleur, a tracer mon premier dessin.
4 \Mon dessin numéro 1. I1 était comme ca: 01 01-02-03-04-05-06-07-08-09-10-11-12-13-14-15-16-17-18-19-20-21-22-23-24-25-26-27
Jai montré mon chef-d'oeuvre aux g:‘andes'
personnes et je leur ai demandé si mon dessin

S |leur faisait peur. 01 01-02-03-04-05-06-07-08-09-10-11-12-13-14-15-16-17-18-19-20-21-22-23-24-25-26-27
. L
Elles m'ont répondu: "Pourquoi un chapeau ferait

6 il peur?" 01 01-02-03-04-05-06-07-08-09-10-11-12-13-14-15-16-17-18-19-20-21-22-23-24-25-26-27

Mon dessin ne représentait pas un chapeau. il
représentait un serpent boa qui digérait un

Aldnhant T'ai alare daccind 'intdriane An carnant

Gorsel 5. Nesnelerin Excel dosyasindaki diizeni
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2.4.2. Diizenlenen Nesnelerin Yazilima Yiiklenmesi

Birinci asamadaki diizenlemelerden sonra hazir olan dosyalar, tek tek yazilima
yiiklenmistir. Gorsel 6’daki gibi, KH Coder baslangi¢ penceresinde yer alan “Project”

sekmesinden yeni (New) proje se¢ilerek, dosyalar KH Coder proje arsivine yiiklenmistir.

2" KH Coder = [m] X

Project PRe-Processing Tools Help

New Ctrl+N

Open Ctri+0

Close Ctrl+W

Export Le

Import »

Settings

Exit Ctrl+Q

wrmey Cases

Documents:

Interface Language: English —
Gorsel 6. KH Coder'da yeni proje olusturma

Her dil, kelime ¢ikarimi igin farkli yazilimlar kullanmaktadir. Ingilizce metinden
kelime c¢ikarimi i¢in “Standard POS Tagger”, “FreeLing” veya “SNOWBALL”
kullanilabilirken, Japonca igin “ChaSen” veya “MeCab”, Fransizca i¢in “FreeLing” veya
“SNOWBALL”, Rusca i¢in ise sadece “FreeLing” yazilimi kullanilabilmektedir.
Asagidaki Gorsel 7, Gorsel 8, Gorsel 9 ve Gorsel 10°da goriildiigi tizere, yeni projeler

olusturulurken her dosya dilene uygun kelime ¢ikarim yazilimi se¢ilmistir.

2" New Project — O X

Entry
The Target File: Browse |C..-’UsersfMnnster.-fDesldop_-filyas.fTez Gt

Target Column: Text !
Language: French — ‘ FreeLing — ‘
Memao:

OK ‘ Cancel ‘

Gorsel 7. Fransizca nesnenin yazilima yiiklenmesi
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2" New Project — (] X
Entry
The Target File: Browse |C./Users/Monster/Desktop/ilyas/fez cé
Target Column: Text —
Language: English  — | Stanford POS Tagger — |
Memo: |
OK I Cancel

Gorsel 8. Ingilizce nesnenin yazilima yiiklenmesi

2" New Project = [} X

Entry
The Target File: Browse lC./Users/Monster/Desktop/ilyas/Tez ce

Target Column: Text — J
Language: Japanese — J ChaSen — J |
Memao: I

oK | Cancel

Gorsel 9. Japonca nesnenin yazilima yiiklenmesi

2" New Project —= (] >4

Entry
The Target File: Browse IC./Users/l\Aonster/Desktop/MaIenkiy P

Target Column: Text - l
Language: Russian — ‘ FreeLing — I
Memo: I

OK Cancel |

Gorsel 10. Rusga nesnenin yazilima yiiklenmesi

2.4.3. Yiiklenen Nesnelerin Islenmesi

Arsive yliklenen projeler on islemeden ge¢meden Once birtakim ayar
diizenlemesinden gegmistir. Gorsel 11°de genel ayarlarin oldugu pencerede, bir 6nceki
asamada adi gegen kelime cikarim yazilimlariyla beraber bir de “gereksiz kelimeler”
(stop words) ayarlar1 bulunmaktadir. Daha esit bir analiz olmasi i¢in, incelenecek dillere

ait gereksiz kelime listeleri silinmis, bu kelimeler de analize dahil edilmistir.
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| 2" Global Settings = (m] X
Word Extraction Display
"ChaSen" for Japanese text ; Font settings: Lnﬁg,lMeiryo uLL10
path of "chasen exe”: Browse ||C'/khcoder3/dep/chasen/c’ Default plot size: long sidelW shoit sidew
"MeCab™ for Japanese taxt Default font size in plots: W %

path of "mecab.exe™ Browse IlC,/khcoder3/dep/mecab/biv

— Other

v UTF-8 Dictional
i ¥ Load data into memory to speedup pre-processing

Stanford POS Tagger
path of *.JAR: Browse .||Cr/khcoder3/dep/stanford-p
Language: English —| Stop words: Lnﬁg‘
path of * TAGGER: Browse iIC:/khcoder3/dep/stanford<p

Freeling
Installation dir: Browse ||C:/khcoder3/dep/freeling40

Language: French —4 | Stop words: config

Snowball

Language:  English — | Stop words: config

Words with the same basic form are recognized
identical even if the POS is different OK Cancel

v Color universal design

[~ Send an e-mail when pre-processing is done

Gorsel 11. KH Coder genel ayarlar penceresi

Ayarlar1 tamamladiktan sonra dosyalar tek tek on-islenmeden gegmistir. On-
isleme asamasi, Gorsel 12’deki “On-isleme” (Pre-Processing) sekmesinden “6n-islemeyi
calistir” (Run Pre-Processing) segilerek gerceklestirilen islemler, dosyalarin biiyiikliigline

gore birkag saniye ile birkag dakika arasinda tamamlanabilmektedir (Gorsel 13).

2% Le Petit Princexlsx [Text] - KH C... — O X

Project PRe-Processing Tools Help
Projec|  Check the Target Text

e Run Pre-Processing I

| Memo: Select Words to Analyze
Word Clusters 'l

— Databz
Tokens Check the Result of Word Extraction |

Types (in use): |

Unitsl Cases |

Documents:

Interface Language: English —

Géorsel 12. On-igleme sekmesi
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2% Le Petit Prince.xlsx [Text] -KHC... — (] x

Project PRe-Processing Tools Help
Project

The Target File |Le Petit Prince xIsx [Text]
Memo: |

| KH Coder X |
B8 KH Coderis | b

The process is complete. 5
Elapsed time: 00:01:05
(_tamam |

Documents:

Interface Language:  English —
Gorsel 13. On-islemenin tamamlanmasi

Bu iglemler tamamlandiktan sonra dosyalar, istenilen 6zellikleri kullanmak tizere

hazir hale gelmistir.
2.4.4. Kullanilacak Ozelliklerin Uygulanmasi ve Verilerin Toplanmasi
On-isleme asamasindan sonra verilerin toplanmasi asamas1 gelmektedir.

Ik wverileri, dosyalar &n-islemeden gectikten sonra KH Coder agilis
penceresindeki veri tabani sonuglart olusturmaktadir. Gorsel 14’te goériinen “Tools”
(Araglar) sekmesinde, kullamilabilecek 6zellik c¢ikarimlar1 goriilmektedir. Incelemede
kullanilacak 6zellikler “Words” (Kelimeler) kismindan segilmistir. Ardinda ilk olarak
kelime siklik listeleri elde edilmistir. Daha sonra elde edilen kelime siklik listeleri Excel

dosyalar1 halinde alinarak kelime tiirleri siklig1 listeleri ¢ikartilmistir.

2" Le Petit Prince.xIsx [Text] - KH Coder — O X

Project PRe- Processmg Tools Help

Project Frequency List

The Target File: lLe F’etlt Documents *|  Descriptive Stats
' >
Memo: I 1 Coden | KWIC Concordance
Variables & Headings Word Association

Database Stats

Tokens (in use): |18,7581 Plugin »|  Correspondence Analysis
Types (in use): |1,537 ( Execute SQL Statements Multi-Dimensional Scaling
Hierarchical Cluster Analysis

Co-Occurrence Network
Sentences 1,516 | Self-Organizing Map

Units Cases

Documents:

Gorsel 14. Uygulanacak ozelliklerin segilmesi
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Uygulanan her islemden sonra verilerin oldugu pencereler ve dosyalar ekran
goriintiileri seklinde kaydedilmistir. Son olarak, incelemede yapilacak karsilagtirma i¢in
elde edilen tiim sayisal veriler manuel olarak tablolastirilmistir. Ayrica, Japonca
kelimelerin transliterasyonunda Hepburn Stili (Heebon Shiki), Rusga kelimelerin

transliterasyonunda ise 1SO9 standard: kullanilmustir.>

SWEB 4
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UCUNCU BOLUM
BULGULAR

Bu boliimde Fransizca kaynak metin ile Ingilizce, Japonca ve Rusga cevirilerinin

KH Coder araciligiyla elde ettigimiz veriler incelenmistir.

Inceleme iki asamada gerceklestirilmistir. Ilk asamada, elde edilen bulgular
analiz edilmistir. Her nesne ayri basliklar altinda ele almmustir. ikinci asamada,
bulgulardaki degerler ayr1 bagliklar altinda ele alinmis ve matriks normlar baglaminda

yorumlanip karsilastirilmastir.

3.1. inceleme Nesneleri Bulgularinin Analizi

Asagida sirastyla, Fransizca metin, Ingilizce metin, Japonca metin ve Rus¢a metin
incelenmistir. Yazilimdan elde edilen bazi bulgularin uzun olmasindan dolay1 gosterilen

bulgularda s6yle sinirlandirmalar yapilmistir:

e Kelime siklik listesi bulgularinda metinde en sik kullanilan ilk 25 kelimeye yer
verilmistir.
e Kelime tiirleri siklik listesi bulgularinda metinde kullanilan her kelime tiirtinde en

cok kullanilan ilk 40 kelime gosterilmistir.
3.1.1. Le Petit Prince

3.1.1.1. Birim Kelime-Ciimle-Paragraf Sayis1 Bulgular:

Bulgu 1’de goriildiigii tizere yazilim, metinde kullanilan birim kelime sayisini
18.758 olarak tespit etmistir. Bu birim kelimelerden 8.103 tanesi yazilimin analiz yapmak
i¢cin tamimladig1 kelimelerdir. Ayni sekilde 1.637 farkli kelime tespit edilmis, bunlarda
1.516’t1s1 tanimlanmistir. Yazilim, metinde toplamda 1.516 tane ciimle tanimlamistir.

Tanimlanan paragraf sayisi ise 736’°dur.
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2" Le Petit Prince.xlsx [Text] -KH C.. — O X

Project PRe-Processing Tools Help

Project
The Target File: |Le Petit Prince xlsx [Text]
Memo: [

— Database Stats
Tokens (in use): |18,758 (8,103)
Types (in use): 1,637 (1,516)

Units ‘ Cases
Sentences 1,516
Paragraphs 736
Documents: H5 736

Interface Language: English —

Bulgu 1. KM- Birim kelime-ciimle-paragraf sayilar1 bulgusu

Bir diger bulgu da metinde yer alan boliimlerdeki paragraf dagilimidir. Bulgu 2°de
boliimler sol tarafta alt alta siralanmis, karsilarinda ise sahip olduklar1 paragraf sayisi
verilmistir. Bu dogrultuda, en az paragraf sayisi olan boliim 5 paragraf ile 16. boliim iken

paragraf sayisi en fazla olan boliim 86 paragraf ile 26. bolimdiir.

i 2% List of Variables & Headings = (=] X
Variables Values & Value labels: Chapter

unitl variable ] valuel label I frequency

hS Headings | o1 10
S (2 [ 13

h5  Part

3 [ 29
4 [ 12
s [ 18
6 [ 12
oo [ 31
8 [ 25

Save labels |

Delete | Export T Documents| *Words l Unit: H5 — [
Bulgu 2. KM- Béliimlerdeki paragraf sayist bulgusu




3.1.1.2.Kelime Sikhik Listesi Bulgular

Bulgu 3’te, yazarin en sik kullandigi kelimenin 537 kullanim ile
filli oldugu tespit edilmistir. Yazarin en ¢ok kullandig1 zarf ise 323 kullanimla,
olumsuzluk bildiren “ne” olup en sik kullanilan 3. kelimedir. En ¢ok kullanilan sifat, 219
kullanimla “petit” (kii¢iik) kelimesidir ve listede 4. siradadir. En ¢ok kullanilan ismin ise
172 kullanimla “prince” (prens) oldugu goriilmektedir ve listede 7. sirada yer almaktadir.
Bulguda yer alan kelimelere bakildiginda, yazarin en ¢ok kullandigi kelime tiirleri

sirastyla su sekildedir:

- 9 Zarf
- 8Fiil
- 71sim

- 1 Sifat

=" Word Frequency List

A

a X

Filter Entry
I Search M
OR —| PattialMach —i| Fiter|
List

= | Word POS / Conj. | Frequency l

1 étre \' 537

2 avoir \ 344

3 ne R 323

4 petit AQ 219

5 dire \ 196

6 pas R 179

7 prince N 172

8 faire \' 11

9 bien R 100

10  fleur N 66

11 planéte N 63

12 plus R 63

13 pouvoir Vv 63

14 répondre Vv 52

15  alors R 49

16 étoile N 48

17 trés R 48

18  savoir \" 46

19  voir \' 43

20 jamais R 42

21 peu R 42

22  encore R 40

23 mouton N 39

24 jour N 36

2 renard N 36

v Barchat | Enable Filter when Search P 100 ‘ N100 '

Excel

Bulgu 3. KM- Kelime siklik listesi bulgusu

ctre



3.1.1.3. Kelime Tiirleri Sikhik Listesi Bulgulari

32

A | c £ | G
1 |AQ R N Vv

2 |petit 219 ne 323 prince 172 étre 537
3 |grand 35 pas 179 fleur 66 avoir 344
4 |autre 31 bien 100 planéte 63 dire 196
5 |seul 28 plus 63 étoile 48 faire 111
6 |sar 24 alors 49 mouton 39 pouvoir 63
7 |sérieux 19 tres 48 jour 36 répondre 52
8 |important 14 jamais 42 renard 36 savoir 46
9 |bon 13 peu 42 roi 36 voir 43
10 |beau 12 encore 40 homme 29 suivre 36
11 |vieux 12 aussi 33 personne 27 vouloir 36
12 nouveau 10 tout 28 cent 26 regarder 28
13 |triste 10 trop 28 fois 26 venir 28
14 |content 9 donc 23 mille 25 comprend 27
15 \gros 8 la 23 chose 24 aller 26
16 |heureux 8 toujours 23 ami 23 connaitre 23
17 iméme 8 non 22 terre 23 demander 23
18 |premier 8 beaucoup 18 soleil 22 aimer 22
19 |unique 8 si 18 dessin 21 croire 22
20 |vrai 8 tellement 17 géographe 21 rire 20
21 joli 7 méme 16 serpent 21 chercher 19
22 |mauvais 7 ainsi 15 baobab 20 dessiner 19
23 |difficile 5 ici 15 rose 19 éteindre 19
24 |invisible 5 loin 14 cing 18 faillir 19
25 raisonnab 5 oui 14 million 18 donner 18
26 rapide 5 doucemen 13 nuit 18 apprivoise 17
27 responsak 5 longtemps 13 réverbere 18 trouver 16
28 |semblable 5 déja 12 allumeur 17 ajouter 15
29 'simple 5 que 12 désert 17 habiter 15
30 |utile 5 cependant 10 volcan 16 parler 15
31 absurde 4 peut-étre 10 boa 15 posséder 15
32 |dernier 4 maintenar 9 trois 15 asseoir 14
33 différent 4 enfin 8 deux 14 boire 14
34 |extraordin 4 point 6 heure 14 devoir 14
35 [fier 4 tant 6 monde 14 manger 14
36 |intéressar 4 tantot 6 question 14 oublier 14
37 riche 4 vite 6 bonhomm 13 servir 13
38 |amusant 3 mieux 5 six 13 apercevoil 12
39 doux 3 prés 5 temps 13 entendre 12
40 |dréle 3 tard 5 vie 13 laisser 12

Bulgu 4. KM- Kelime tiirleri siklik listesi bulgusu
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Yukarida yer alan Bulgu 4’te kelime tiirlerinin dagilimi goriilmektedir. Bulguya
bakildiginda, sirasiyla sifatlara (AQ), zarflara (R), isimlere (N) ve fiillere (V) yer
verilmistir. Yazilim bu dort kelime tliriinde metnin tiimiinde tanimladigi toplam farkl
kelime sayis1 1499°dur. Bu say1, Bulgu 1°deki tanimlanan farkli kelime sayisindan 17
azdir. Bu durumda bu 17 kelimenin analizde aranan kelime tiirlerinden farkli bir tlirde
veya tiirlerde oldugu sdylenebilmektedir. Metindeki kelime tiirlerinin dagilimi ise su

sekildedir:

- 705isim
- 130 zarf
- 469 fiil

- 195 sifat

3.1.2. The Little Prince

3.1.2.1. Birim Kelime-Ciimle-Paragraf Sayis1 Bulgular:

Bulgu 5°te, Ingilizce ceviriye ait degerler goriilmektedir. Bulguda da goriildiigii
lizere yazilimin metinde tespit ettigi birim birim kelime sayis1 21.032°dir. Yazilimin
analiz i¢in tanimladig1 birim kelime sayist ise 11.397°dir. Bu birim kelimeler arasinda
kullanilan farkli kelime sayisim1 yazilim 1.900 tane tespit etmistir ancak bu farkl
kelimelerden 1.745 tanesini analizde kullanmak tizere tanimlamistir. Metinden ¢ikarilan

climle sayis1 1589, paragraf sayisi ise 756°dur.

" The Little Princexlsx [Text] - KH... — (] X
Project PRe-Processing Tools Help

Project
The Target File: [The Little Prince xlsx [Text]

Memo: |

Database Stats
Tokens (in use): I21,032 (11,397)
Types (in use): |1,900 (1,745)

Units ‘ Cases
Sentences 1,589
Paragraphs 756
Documents: H5 756

Interface Language:  English —

Bulgu 5. CM1- Birim kelime-ciimle-paragraf sayisi bulgusu
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Bulgu 6’da metnin boliimlerindeki paragraf sayisi1 dagilimina bakildiginda en az paragraf
sayisina sahip olan boliim 5 paragraf ile 16. boliimdiir. En fazla paragraf sayisina sahip

boliim ise 85 paragraf ile 26. bolimdiir.

Vanables Values & Value labels: Chapter

"”um(r vanable | value | label frequency

hS__HeadingS _ | EOsi 13

E:!§~»§2;P~‘?f~~ o2 [ o a1
03 30
02 16
05 22
06 13
07 34
08 27
09 17
10 57
" 19
12 1
13 53
14 38
15 50
16 5
17 31
18 8
19 9
20 11
21 3
22 17
23 8
24 30
25 48
26 | 8s
27 - ] 10

Save labels
Delete | Export Documents | *“Words | Unit H5

Bulgu 6. CM1- Boliimlerdeki paragraf sayisi bulgusu
3.1.2.2. Kelime Siklik Listesi Bulgular:

Bulgu 7’ye bakildiginda, “be” (olmak) fiilinin 870 kullanimla ¢eviride en sik
kullanilan kelime oldugu goriilmektedir. Cevirmenin en ¢ok kullandigi sifat olan “little”
(kiigtik), ceviride en sik kullanilan 3. kelimedir. En ¢ok kullanilan zarfin “not”
(olumsuzluk) oldugu goriilmektedir. Bu zarf toplamda 196 kez kullanilmistir ve listede 5.
siradadir. Ceviride en ¢ok kullanilan isim ise “prince” (prens) kelimesidir. Bu isim

ceviride 185 kez kullanilmistir ve listede 6. Sirada yer almaktadir.

Listedeki kelimelere bakildiginda ¢evirmenin en sik kullandigr ilk 25 kelimenin

tirlerine goére dagilimi en goktan en aza su sekildedir:
- 10 Fiil
- 7lIsim
- 6 Zarf
- 2 Sifat



=" Word Frequency List

Partial Match —J‘ Filter‘

(m] X

Search M

I POS / Conj. I Frequency |

Filter Entry
|
OR —|
List
# | Word
1 be
2 have
3 little
4 say
5 not
6 prince
7 do
8 very
9 make
10  then
1 planet
12  so
13 flower
14 come
15 know
16 see
17  look
18 man
19 go
20 star
21 time
22  good
23  too
24  never
25 sheep

Verb
Verb
Adj
Verb
Adv
Noun
Verb
Adv
Verb
Adv
Noun
Adv
Noun
Verb
Verb
Verb
Verb
Noun
Verb
Noun
Noun
Adj
Adv
Adv
Noun

870
271
253
224
196
185
153
81
80
74
73
72
68
63
61
60
56
55
53
52
51
47
43
41
41

Vv Barchat [ Enable Filter when Search P 100 | N100

Excel

Bulgu 7. CM1- Kelime siklik listesi bulgusu

3.1.2.3. Kelime Tiirleri Siklik Listesi Bulgular

35

Bulgu 8’de kelime tiirlerinin dagilimi goriilmektedir. Bulgunun ilk satirinda yer

alan kelime tiirii bagliklar1 sirasiyla isim (Noun), sifat (Adj), zarf (Adv) ve fiil (verb)

seklinde verilmistir. Yazilimin bu dort kelime tiirinde toplam farkli kelime sayist

1656°dir. Bu say1, Bulgu 5°te gosterilen farkli kelime sayisindan 89 kelime daha azdir.

Arada ¢ikan bu say1 farkini, kelime analizine dahil edilmeyen farkli bir tiirde veya tiirlerde

kelimelerin olusturdugu sdylenebilir. Bu cevirideki genel kelime tiirii dagilimina

bakildiginda toplam sayilar su sekildedir:

- 733isim
- 326 sifat
- 167 zarf
- 430 fiil
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A | ¢ D  E G

1 |[Noun Adj Adv Verb

2 |prince 185 little 253 not 196 be 870
3 |planet 73 good 47 very 81 have 271
4 (flower 68 more 23 then 74 say 224
5 |man 55 other 22 so 72 do 153
6 |star 52 great 19 too 43 make 80
7 |time 51 old 18 never 41 come 63
8 |sheep 41 small 17 again 37 know 61
9 |day 38 first 16 just 33 see 60
10 |fox 36 much 15 now 31 look 56
11 |king 35 true 14 only 29 go 53
12 nothing 32 able 13 here 25 ask 36
13 |morning 31 beautiful 13 away 22 take 31
14 |geographe 23 last 13 once 22 understan 26
15 |thing 23 important 12 back 20 answer 23
16 drawing 22 same 12 much 18 think 23
17 |friend 22 long 11 always 17 want 23
18 |life 21 sure 11 more 17 live 21
1§J question 21 conceited 10 also 16 put 21
20 anything 20 bad 9 even 16 reply 21
21 baobab 20 happy 9 there 15 add 20
22 |grown-up 20 sad 9 well 15 find 20
23 |order 20 single 9 still 13 give 20
24 matter 19 tame 9 alone 10 draw 19
25 |desert 18 extinct 8 already 10 tell 19
26 |\water 18 magnificel 8 ever 10 love 17
27 |lamp 17 such 8 far 10 seem 17
28 lamplighte 17 afraid 7 certainly 9 eat 15
29 [rose 17 difficult 7 perhaps 9 get 15
30 snake 17 general 7 as 8 laugh 15
31 |year 17 possible 7 down 8 hear 14
32 |consequet 16 different 6 yet 8 feel 13
33 |night 16 fresh 6 exactly 7 let 13
34 sunset 15 golden 6 most 7 set 13
35 |volcano 15 many 6 sometime 7 sit 13
36 boa 14 own 6 really 6 begin 12
37 |people 14 responsibl 6 right 6 forget 12
38 |constrictol 13 unique 6 slowly 6 drink 11
39 |explorer 13 best 5 about 5 own 11
40 |thorn 13 big 5 altogether 5 speak 11

Bulgu 8. CM1- Kelime tiirleri siklik listesi bulgusu
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3.1.3. EMEFEFE (Hoshi no Ojisama)

3.1.3.1. Birim Kelime-Ciimle-Paragraf Sayis1 Bulgulari

Bulgu 9’da yazilimin Japonca ¢eviri metninden 25.447 birim kelime tespit ettigi
goriilmektedir. Yazilim, analizde kullanilmak tizere 7.869 birim kelime tanimlamustir. Bir
sonraki deger olan farkli kelime sayis1 toplamda 1.795°tir. Yazilim ise bu sayidan 1.425
tanesini tanimlamistir. Ceviride tespit edilen ciimle sayisina bakildiginda toplam 1.813
cimle kullanmildig1 goriilmektedir. Paragraf sayisina bakildiginda ise toplamda 737
paragrafin kullanildig1 goriilmektedir.

2% Hoshi no Ojisama.xlsx [Text] - KH... — a X
Project PRe-Processing Tools Help

Project
The Target File: |Hoshi no Ojisama.xIsx [Text]

Memo: |

Database Stats
Tokens (in use): |25,447 (7,869)
Types (in use): |1,795 (1.425)

Units ‘ Cases
Sentences 1,813

Paragraphs 737
Documents: H5 738

Interface Language: English —
Bulgu 9. CM2- Birim kelime-ciimle-paragraf sayis1 bulgusu
Bulgu 10°da ¢evirinin boliimlerindeki paragraf sayist dagilimina bakildiginda, en
az paragraf sayisina sahip boliimiin 16. b6liim oldugu ve toplamda 5 paragraftan olustugu
goriilmektedir. Paragraf sayisinin en c¢ok oldugu boliim ise 26. boliimdiir. Bolim,

toplamda 86 paragrafa sahiptir.
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2% List of Variables & Headings — (=] X
Variables Values & Value labels: Chapter

un|t| variable | valuel label ]ﬁequency

ho Headings | 10
hS__Chapter  : | [~ """ T

Save labels ‘

Delete‘ Expon‘ - Documents‘ *Words ‘ Unit H5 — ‘

Bulgu 10. CM2- Boliimlerdeki paragraf sayisi bulgusu

3.1.3.2. Kelime Siklik Listesi Bulgular:

Bulgu 11°de ¢evirmenin en sik kullandi81 kelimenin “suru /9% (yapmak) fiili
oldugu tespit edilmistir. Bu fiil, ¢eviride toplamda 350 kez kullanilmistir. Cevirmenin en
¢ok kullandig1 isim “6ji / E F” (prens) kelimesidir ve geviride toplamda 175 kez
kullanildig: tespit edilmistir. Bu kelime siklik listesinde 3. sirada yer almaktadir. En ¢ok
kullanilan sifata bakildiginda, yazilimin “nai / %% LV’ olumsuzluk ekini (sonuna eklendigi
ismi, sifat1 degilleyen; fiili olumsuzlayan bir ektir) tespit ettigi goriilmektedir. Bu kelime
ceviride toplamda 71 kez kullanilmistir ve siklik listesinde 12. sirada yer aldig:
goriilmektedir. Son olarak, ¢evirmenin en sik kullandig1 zarfin “so / & 2 (8yle) oldugu
goriilmektedir. Bu zarfin, ¢eviride toplamda 55 defa kullanildigi tespit edilmistir ve siklik
listesinde 14. sirada oldugu goriilmektedir. Kelime siklik listesinde yer alan ilk 25
kelimenin tiirlerine gére dagilimi ise su sekildedir:

- 12 fiil

- 8isim

- 4dzarf

- 1 sifat



2" Word Frequency List

O X

Filter Entry
Search %‘
OR — I Partial Match  — I Filter‘
List
= | Word POS / Conj. | Frequency |
1 I3 h3aB 350
2 8 3B 229
3 e o &5 175
4 ) 3B 174
5 S £5c 155
6 - &5c 121
7 H3 B 104
8 U £5B 104
9 e HiC 99
10 W3 3B 78
1 bhra 3B 76
12 i) 71
13 %% B 67
14 %5 858 55
15 &3 #hEEB 55
16 HH>D 5B 51
17 %5 g388 51
18 R3 5 51
19 3 @B 42
20 Bxoé& &858 40
21 EY 55 40
2 B 258 39
23 cd ElE|] 39
24 FZE 25 38
25 Rz3% #haa 36

v Barchatt [ Enable Filter when Search

P100 | N100 |

Excel

Bulgu 11. CM2- Kelime siklik listesi bulgusu

3.1.3.3. Kelime Tiirleri Sikhik Listesi Bulgulari

39

Bulgu 12°de ilk satirda yazilan kelime tiirlerinin adlar1 sirasiyla su sekilde

verilmigtir: isimler (meishi / &), zarflar (fukushi / BI&d), fiiller (doshi / Bh&EA) ve

sifatlar (keiyoshi / "6 & &). Yazilimm bu kelime tiirlerinden tanimladigi toplam farkls

kelime sayis1 1.247°dir. Bulgu 9°da yazilimin tanimladigi farkli kelime sayisi ise 1.425°tir.

Bu durumda, incelemede segilen kelime tiirleri diginda farkli kelime tiiriine veya tiirlerine

ait toplam 178 farkli kelime daha bulundugu anlagilmaktadir. Kelime tiirleri siklik

listesine bakildiginda, s6z konusu kelime tiirlerinin dagilimi su sekildedir:

- 339isim
- 256 zarf
- 538fiil

- 114 sifat
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A BB | = D | E F G

1|85 &!l5a] 53] 2 % 5al

2 |EF 175 3 559 % 350 73 L 71
3 |F 155 % 3 5105 229 Lyl 33
4|Z 1215 & - & 40 73 % 174 & L 18
5 |U & 104 Z 5 39 H % 104 5L & 14
6 |1k 99 & D 29 L% 789 LW 12
- 40 78 2605 76 1 & 12
g |HBW 39 &5 255 % 67 oW LU 73 11
9 |ES & 35 pA & 21 R B 55 & &Ly 11
10|+ 2 359 0 & 198H 3 51 3 Ly 10
11 |§2 311 <30T 17 R.% 51 3L Ly 9
2|3t 29 |13 17 ¥+ % 2 ZHh 9
13 |5 & 23D 114 R A% 36 1FL Ly 8
14| A 233 12 F < 35 D% 7
15 |7k 23 MIch 12 A% 31 BHATE 6
16(H0 2/ < 11 &1F < 30 BHML L 6
17 |l 2 -y 11 < 27 - 1F 6
1885 2 FA 11 < 2410 &-L5 6
19|R7%EE .1 O 5 fud 1| SRS pZ A8 SN 0D I el 6
20 | B 200 5 & 10WhHs3 24 Z 5 5
21| 7= A 199 ¢ 10 L1 ¢ 2 AL 5
2 |NE 19¢&-TH 10 MADA 21 fehr 5
22 |Zw S 18F 5 & 9<% 21 13H7a Ly 5
.. = 18/1= o 1 91F% 211390 5
25| &Y 18 h &Y 9 T35 20TTHML 5
26 | & 18/ F 12 9% 18 A& 5
27| D17 17 &5 9 D( 1BHHLA 4
28 | AL 157 A 9 2313 18 D5 4
29|77 < 5L 2% 8% 18 1F 1y 4
30 | = 14 1FA &IC 8| EFASD 18 Frly 4
31|LhvE ¥ 13H- & 8 dH A< 16 & & L 3
32 | A 12 LV E 7114 16HHL 3
33|+ 1 FAFA 79¢ 16 2Ly 3
4 |HF 1175 A & 75 D1F% 16{3 D¢ L 3
35 |7EA FY 11 £ 74 71 % 16 HH L 3
36 | 11H0L 7% D 16 L 3
37| & 10 FA A& ehdINnd 16 < by 3
3B|DA L 10 WLWBIFA 6 K5 16 £ 5 3
29 | L 1WEHES 6 =HF 15 9 by 3
40 | & 10£ 5<% 6 NAL B 15720 0L L 3

Bulgu 12. CM2- Kelime tiirleri siklik listesi bulgusu
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3.1.4. Maaenskunii mpunn (Malen’kij Princ)

3.1.4.1. Birim Kelime-Ciimle-Paragraf Sayis1 Bulgulari

Bulgu 13’te yazilimin, geviri metninde toplam 16.017 birim kelime tespit ettigi

goriilmektedir. Tespit edilen birim kelimelerden 6.816 tanesi, yazilimin analiz yapmak

icin tanimladig1 kelimelerdir. Yazilim ayni sekilde 2.411 tane kullanilan farkli kelime

tespit etmis, bunlardan 2.171 tanesini analiz i¢in tamimlamistir. Bu ¢eviri metninde

yazilimin tespit ettigi toplam ciimle sayisi 1.435°tir. Tamimlanan paragraf sayisi ise

toplamda 748°dir.

2" Malenkiy Princxlsx [Text] - KH... - O X
Project PRe-Processing Tools Help

Project
The Target File: [Malenkiy Princ.xsx [Text]

Memo: |

Database Stats
Tokens (in use): |16,01T (6.816)
Types (in use): |2.411 (2,171)

Units l Cases
Sentences 1,435

Paragraphs 748
Documents: H5 748

Interface Language: English —

Bulgu 13. CM3- Birim kelime-ciimle-paragraf sayisi bulgusu

Bulgu 14°te ¢eviride yer alan bolimlerdeki paragraf sayisi dagilimi goriilmektedir.

Bulguya gore, en az paragraf sayisinin oldugu boliim 16. boliimdiir. Béliimde toplam 5

paragraf yer almaktadir. En ¢ok paragraf sayisinin oldugu boliim ise 26. boliimdiir. Boliim

toplamda 87 paragraftan olugmaktadir.
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2% List of Variables & Headings — (=] X

Variables Values & Value labels: Chapter

unillvanable | va|uel|abe| lfrequency
hs__Headings | fo1 ] 10

Save labels ‘

Delete | Export| ‘J Documents‘ *Words ‘ Unit H5 — ‘

Bulgu 14. CM3- Boliimlerdeki paragraf sayisi bulgusu
3.1.4.2. Kelime Siklik Listesi Bulgular:

Bulgu 15°teki kelime siklik listesinde, gevirmenin en sik kullandig1 kelimenin 197
kullanim ile “byt' / 6s11” (0lmak) fiili oldugu tespit edildigi goriilmektedir. Ceviride en
cok kullanilan isim “princ / mpunir” (prens) ise toplamda 176 kez kullanilmistir ve en sik
kullanilan ikinci kelime konumundadir. Cevirmenin en ¢ok kullandig1 zarf ise “ocen' /
ouenb” (¢ok) kelimesidir. Bu kelimenin metnin genelinde toplamda 69 kez kullanildig:
goriilmektedir. Bu zarf, kelime siklik listesinde 5. sirada yer almaktadir. Son olarak,
cevirmenin en sik kullandigi sifatin “malen'kij / wmanenskuii” (kiigiik) oldugu
goriilmektedir ve listede 6. siradadir. Bulgu 15°e bakildiginda listede 4. sirada aymi
kelimenin isim olarak da alindigi goriilmektedir. Yazilimin, toplamda 184 kullanima
sahip olan bu kelimenin 117 tanesini isim olarak, 67 tanesini sifat olarak tanimladig tespit
edilmistir. Bulguda gosterilen en sik kullanilan 25 kelimenin tiirlerine gére dagilimi su

sekildedir:
- 14 isim
- 8fiil
- 2zarf
- 1 sifat



2" Word Frequency List

O X

Search | Clear ‘

197
176
131
117
69
67
65
49
46
44
43
43
42
42
41
41
41
40
39
33
33
33
32
31

Filter Entry
[
OR — ‘ Partial Match  — ‘ Filler‘
List
B ] Word | POS / Conj | Frequency
1 BbiTe Vv
2 NPUHL, N
3 CKa3aTb Vv
4 ManeHsKui N
5 0YeHb D
6 ManeHbKui A
nnaxera N
8 MOYb Vv
9 CNpaLnBaTs v
10 Her N
B 11 3geana N
12 4yenosek N
13 otBevats Vv
14 = N
15 bapawek N
16 AeHb N
17 ewe D
18 a N
19 craHoBuMTBCA Vv
20 3wWate Vv
21 KOponb N
22 pa3 N
3 NOHUMATL \")
24 pa N
25 UBETOK N

31

v Barchat [~ Enable Filter when Search P100 { N100

|
Excel |

Bulgu 15. CM3- Kelime siklik listesi bulgusu

3.1.4.3. Kelime Tiirleri Siklik Listesi Bulgular

43

Bulgu 14°te kelime tiirleri isimlerinin ilk satirda sirasiyla sifat (A), zarf (D), isim

(N) ve fiil (V) seklinde verildigi goriilmektedir. Bu kelime tiirlerine ait farkli kelimeler

toplandiginda 2.171 kelimenin oldugu tespit edilmistir. Bulgu 13°te yer alan tanimlanmis

farkli kelime sayisina bakildiginda, bu bulguda elde edilen say: ile ayni oldugu tespit

edilmistir. Bu durumda, geviride yer alan kelime tiirlerinin hepsinin, bu bulgudaki dort

kelime tiirii oldugu anlasilmaktadir.

Kelime tiirlerinin, ¢evirideki dagilimlar asagidaki sekildedir:

- 291 sifat
- 221 zarf
- 917isim
- 742 fiil
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/ A , C 1 ‘ E , , G 1 ,
1A D N Vv
2 |ManeHbKM 67 oyeHb 69 npuHL 176 6bITb 197
3 |npocToi 23 euwe 41 ManeHbKH 117 ckasaTtb 131
4 TOuYHbIN 19 coscem 27 nnaHeTta 65 moub 45
=2 Danexkum 13 Hapo 24 HeT 44 cnpawmea 46
GﬂAonmﬁ 12 KOHeuHo 21 3Be3aa 43 oTeBeyaTtb 42
7 |cepbesHbll 12 yxe 21 yenosek 43 cTaHOBUTb 39
8 |BaxHbIi 11 6onbwe 18 A 42 3HaTb 33
9 | HY¥HbIW 11 sopyr 13 Bapawek 41 noHUMaTb 32
10m cTapblit 11 onAatb 13 peHb 41 xoTeTb 20
1 OONKHBIN 10 cHoBa 12 a 40 nogymartb 19
12 |30n0T0i 10 xopowo 12 koponb 33 ysnaetb 19
13 | xopowwun 10 scerga 11 pa3 33 sBuaete 18
14 6onbLon 9 MOXHO 11 pa 31 Hapwucosal 18
15 Kpacuebl 9 cAWWKOM 10 useTok 31 cmoTpeTtb 18
16‘ CKOpbIA 9 HaKkoHey 8 rog 25 MUTb 16
17 |yxacHblid 8 nouemy 8 B3pocnbin 24 penatb 15
18 |uenbii 8 cepbesHo 8 opyr 24 nwbutb 15
19 |eanHcTBEH 7 3HaunT 7 reorpa¢ 21 npupyuarte 15
20 | NOXOXHiA 7 UTaK 7w 21 vcKaTb 14
21 pasHbliA 7 Hasajg 7 po3a 21 natu 13
22 |pap 7 oaHa¥abl 7 nuc 20 roBOpuUTb 12
23 |CTpalHbIN 7 BHOBb 6 HO 20 npubaena 12
24 | 6onbnm 6 4OBONBHO 5 370 20 paBsaTb 11
25 | pobpbii 6 3auem 5 BOT 19 3acmeATbe 11
26 |KPOXOTHbI 6 n3HyTPH 5 conHue 18 cagnTbCA 11
27 |nevyanbHbl 6 MHTepecH( 5 mecTo 17 so3paart 10
28 \nnoXoW 6 Hanpumerg 5 Hy 17 rosopun 10
23 npekpacHt 6 cHapyxu 5 geno 16 nocmoTpe’ 10
30_ npAMOi 6 Beuepom 4 Boaa 15 npuaTKce 10
31 [ Tuxun 6 soBpema 4 ByNnKaH 15 pacckasbie 10
32 |TpyAHbIWA 6 roe-to 4 pobpoin 15 pucoeatb 10
33 |6amnzkui 5 AasHO 4 Kak 15 cpenatb 10
34 |BepHbIW 5 ®anb 4 nm 15 y3HaBaTb 10
35 |rpyCTHbINA 5 KameTca 4 ManeHbKo 15 xoTeTbcA 10
36 \mHoro 5 Korga-tTo 4 MUHYTa 15 BoAaTtbea 9
37 |HoBbIX 5 Hekrorga 4 poHapwmt 15 BepHyTbCA 9
38 nonesHbln 5 OoTRyAa 4 spema 14 Bocknuuai 9
39 |NONHbIHA 5 noutun 4 Houb 14 pymatb 9
40 |6onbHoOM 4 Tenepb 4 nycTbiHA 14 3abbiBatb 9

i

Bulgu 16. CM3- Kelime tiirleri siklik listesi bulgusu
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3.2. Bulgularin Karsilastirilmasi

Karsilagtirmalar esnasinda degerler arasinda goriilebilecek biiyiikk farklarin en
onemli sebebi kuskusuz dil yapilarindaki farkliliklar olsa da KH Coder’in bu dil
yapilarindan bagimsiz bir sekilde analizde bulundugunu hatirlatmakta fayda vardir.
Burada miihim olan, yazilimdan elde edilen bigimsel degerleri inceleyip matriks normlar
baglaminda yorumlamak ve akabinde esdegerlik bazinda degerlendirilmek tizere geviri

metinlerin bulgularini karsilastirmaktir.

3.2.1. Birim Kelime Sayis1 Karsilastirmasi

Nesnelerin birim kelime sayilari karsilastirildiginda KM’ye en yakin degere sahip
olan nesnenin CM1 oldugu goriilmektedir. CM1, 2.274 daha fazla birim kelimeyle KM’ye
en yakin ¢eviridir. CM2’nin fazladan 6.689 birim kelimeyle KM’ye en uzak degere sahip
ceviri oldugu goriilmektedir. Diger yandan tanimlanan birim kelime sayist KM’ye en

yakin olan CM2 olurken, en uzagi ise CM1 olmustur.

Tablo 1. Nesnelerin birim kelime sayisi (tanimlanan birim kelime sayis1) karsilagtirmasi

30.000
25.447 (7.869)
25.000
21.032
(11.397)
20.000 18.758 (8.103)
16.017 (6.816)
15.000
10.000
5.000
0
KM CM1 CM2 CcM3

KM ECM1 ECM2 ECM3

3.2.2. Farkh Kelime Sayis1 Karsilastirmasi

Farkl1 kelime sayis1 karsilagtirildiginda, KM’ye en yakin degerin 158 daha fazla
farkli kelime sayisi ile CM2 oldugu goriilmektedir. CM3, 774 fazla kelime farki ile

KM’ye en uzak nesnedir. Bu durum, tanimlanan farkli kelime sayilari igin de gegerlidir.
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Tablo 2. Nesnelerde kullanilan farkli kelime sayisi (tanimlanan farkli kelime sayisi) karsilagtirmasi

3.000
2.500 2.411 (2.171)
2.000 1.900 (1.745) 1.795 (1.425)
1.637 (1.516)
1.500
1.000
500
0

KM

KM mCM1 mCM2 mCM3

3.2.3. Ciimle Sayis1 Karsilastirmasi

Cilimle sayilarina bakildiginda CM1’in fazladan 73 ciimle sayist ile, KM’ye en
yakin degere sahip nesne oldugu goriilmektedir. Bu durumda ¢evirmenin KM’deki var

olan ciimleleri boldiigii veya ciimle ekledigi disiiniilebilir.

Diger yandan CM2, 297 fazla ciimle farkiyla KM’ye en uzak nesnedir. Ayni
CM21’deki gibi, bu c¢evirmenin de KM’deki ciimleleri boldigi veya ciimle ekledigi

distiniilebilir.

CM3’te ise durumun tam tersi oldugu goriilmektedir. Ciimle sayisi, KM’den 91
sayl daha azdir. Bu fark, c¢evirmenin KM’deki cilimleleri birlestirdigini veya bazi

climleleri sildigini gosterebilmektedir.

Tablo 3. Nesnelerin ciimle sayisi karsilagtirmasi

2000 1.813
1800 1.589
1600 1.516 1.435
1400
1200
1000
800
600
400
200
0
KM cM1 cM2 cM3

KM mCM1 mCM2 mCM3
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3.2.4. Paragraf Sayis1 Karsilastirmasi

Paragraf sayilar1 karsilastirildiginda, KM’ye en yakin paragraf sayisinin CM2’de
oldugu goriilmektedir. KM’de toplamda 736 olan paragraf sayisi, CM2’de 1 paragraf
fazlalig: ile 737°dir. Cevirmenin, paragraf bazinda neredeyse hi¢ degisiklik yapmadigi

sOylenebilir.

CM1, 756 paragraf ile KM’den 20 paragraf fazladir. CM1’in climle sayisindaki
artis1 ile paragraf sayisindaki artigsina beraber baktigimizda, boyle bir fark ¢evirmenin bu
kararini1 ¢ok goze batirmayabilir. Ancak durum CM3’te biraz farklidir. CM3’teki paragraf
sayisi, KM’den 12 paragraf fazladir. CM3’tin ciimle sayisindaki azalma ile paragraf
sayisindaki artis ters oranti olusturmaktadir. Bu durumda CM3 ¢evirmeninin KM’deki

paragraflar1 daha kiiglik paragraflara bolmiis olabilecegi diistiniilebilir.

Tablo 4. Nesnelerin paragraf sayisi karsilagtirmasi

760
756
755
750 748
745
740
736
735

730

725
KM CM1 CcM2 CM3

KM mCM1 mCM2 mCM3

3.2.5. Boliimlerdeki Paragraf Sayis1 Karsilastirmasi

Nesnelerdeki paragraf sayilarinin bolimlere gore dagilimlari, asagidaki tabloda

verilmistir. Nesneler birbirleriyle karsilastirildiginda su sonuglara varilabilmektedir:

1) Paragraf dagilimi agisindan KM’yle en ¢ok eslesen CM2°dir. 27 boliimden 18
tanesinde paragraf sayisi esit dagilmistir.

2) CM1’in KM ile paragraf sayisi esit olan 10 boliim bulunmaktadir.

3) KM’nin boliim esitligi en az olan nesne ise 8 boliim ile CM3’tiir.

4) Genel olarak paragraf sayilar1 arasinda 1 veya 2 oynama varken, birkag

boliimdeki biiyiik farklar, ¢evirmenlerin nerelerde ekleme veya ¢ikarma
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yaptiklarini tespit etmemize yardimei olabilir. Ornegin 4. ve 5. boliimdeki

(CM1’deki 4 paragraflik artig veya 21. boliimde CM3’teki 5 paragraflik diisiis.

Tablo 5. Nesnelerin boliimlerdeki paragraf sayis1 karsilagtirmasi

Nesne
KM CcM1 CM2 CM3

Boliim
1 10 13 10 10
2 33 31 35 32
3 29 30 29 29
4 12 16 11 11
5 18 22 17 20
6 12 13 13 13
7 31 34 31 31
8 25 27 25 27
9 16 17 16 17
10 58 57 58 58
11 20 19 20 20
12 11 11 11 12
13 53 53 53 53
14 38 38 38 37
15 48 50 48 49
16 5 5 5 5
17 30 31 30 32
18 8 8 8 8
19 9 9 8 8
20 11 11 11 12
21 62 63 63 57
22 17 17 17 18
23 7 8 8 8
24 29 30 29 32
25 48 48 49 49
26 86 85 86 87
27 10 10 9 13

Toplam 736 756 737 748
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Varilan sonuglara genel olarak bakildiginda, KM’ye en yakin nesnenin CM2
oldugu goriilmektedir. Ote yandan CM1 ve CM3’te eslesen boliim sayis1 olsa da KM’ye
CMZ2’den daha uzaktirlar.

3.2.6. Kelime Sikhik Listesi Karsilastirmasi

Kelime siklik listesi karsilastirmasinda Tablo 6’da goriildiigii tizere, nesnelerde en
sik kullanilan ilk 15 kelime ele alinmistir. Karsilagtirma, KM’deki kelimeleri baz alarak,

tek tek yapilmustir.

e [Etre: Kaynak metinde en sik kullanilan kelime, CM1 ve CM3’te en sik
kullanilan kelime, CM2’de ise sik kullanilan doérdiincii kelime
konumundadir. Ancak Japonca’nin “suru (yapmak) dili” oldugu cesitli
calismalarla ortaya konmustur (Ikegami 1981; Kuribayashi 2018). Diger
bir ifadeyle, burada Japonca “olmak dili” iginde yer alan Fransizca ve
Ingilizcenin karsisina “yapmak dili” olarak ¢tkmaktadr.®

e Avoir: Avoir kelimesi "sahip olmak" anlamindadir ve sadece CM1'deki
"have" kelimesinin ayni anlamda kullanildigi goriilmektedir. Bu
durumun, dil yapilariin benzerliginden kaynaklandig: diisiiniilmektedir.

e Ne: Tek basina yar1 olumsuzluk zarfi olan bu kelimedir. Bazi fiiller sadece
“ne ...” ile kullanilmaktadir. Olumsuz bir kelime olarak ele aldigimizda
ayn1 sirada olmasa da her dilde kullanildig1 gériilmektedir. Kelimeler su
sekildedir: “not”, “nai”, “net”. Ayrica kelimenin, ¢eviri metinlerdeki ayni
anlaml1 kelimelerden daha sik kullanilmasi, ¢eviri metinlerdeki olumsuz
kullanimlarin KM'den az oldugu anlamina gelebilmektedir. Diger yandan
CM3'teki "net" kelimesi "hayir" anlaminda isim olarak kullanilan bir
olumsuzluktur. CM2’de ise “nai” olumsuzluk eki metinde daha g¢ok
sifatlar1 degillediginden sifat olarak kullanilmistir.

e Petit: "Kiigiik" anlamina gelen bu sifatt CM1'de "little", CM3'te ise
"malen'kij' temsil etmektedir. CM2'de bu sifata denk gelen bir kelimeye

- WA

6 Kuribayashi (2018), Le Petit Prince’in Japonca ve Tiirkge gevirilerinde ele aldig1 “étre/ol-” den
hareketle Tiirk¢enin de Japonca gibi “ol-” yerine “yap- fiilini kullanma egiliminde oldugunu, tipki Japonca
gibi Tirkcenin de “yap dili” kategorisine alinip alinmayacagini incelemistir. Arastirmaci, Japoncadaki
“olmak” ifadelerinin temel 6zelliginin ciimlenin tamamini gegigsiz hale getirerek, diger bir ifadeyle 6zneyi
gizleyerek, bir kilis degil olus bildirdigini ifade eder (2018: 435). Bir baska 6zelliginin ise anlami
bulaniklastirarak, kibar séylem elde etmede kullanildigini, kiplik islevi gordiigiinii belirtir (Kuribayashi
2018: 434).
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rastlanilmamigti. KM basligindan dolayr sik kullanildigr gériilen bu
sifatin  CM2'de karsiliginin  olmamasinin nedeni, CM2 bashiginin
"Yildizlarin Prensi" anlamima gelmesidir. "Yildiz" anlamina gelen
"hoshi" kelimesi de CM2'de en sik kullanilan altinci kelimedir. Diger
yandan, "kiiciik" kelimesinin Rus¢ada 2 ayr1 kelime tiiriinde yer aldig1
goriilmektedir. Rusgada "prens" kelimesini tanimlayan "kiigiik" sifatinin
isim olarak kullanildig: tespit edilmistir.

Dire: "Soylemek" anlamindaki bu kelime "olmak" gibi her ceviride
siklikla kullanilmistir. Bu anlama gelen kelimeler su sekildedir: “say”,
“iu” ve “skazat’”.

Pas: Bu kelime KM'de iiglincii sirada yer alan “ne” kelimesi gibi
olumsuzluk zarfidir. Kelime “ne ... pas” yapisinda kullanildig1 i¢in, “ne”
kelimesi ile ayn1 sekilde degerlendirilebilir.

Prince: “Prens” anlamina gelen bu kelime, tiim ¢evirilerde kullanilmustir.
“Prince”, “oji” ve “princ” kelimelerinin kullanim sikliklarina
bakildiginda, hepsinin KM'den fazla oldugu anlasilmaktadir. KM’de
yedinci sirada olan bu kelime, ¢evirilerde daha 6n siralardadir.

Faire: “Yapmak” anlamindaki bu kelimenin CM1°de “do”, CM2’de en
sik kullanilan kelime olan “suru”ya denk geldigi goriilmektedir.

Bien: "Iyi" anlamina gelen kelimeye gevirilerde ele alman kelimelerde
rastlanmamuistir.

Fleur: Bu kelime "gigcek" anlamina gelmektedir ve CM1’de “flower”,
CM2’de “hana” olarak kullanildigr gériilmektedir.

Planéte: “Gezegen” anlamindaki bu kelimenin tiim gevirilerde en sik
kullanilan kelimeler arasinda yer aldig1 goriillmektedir. CM1°de “planet”
kelimesi KM ile ayni siklik sirasinda yer almaktadir. CM2’de altinct
siradaki  “hoshi” kelimesinin, “yildiz” anlamiyla beraber gezegen
anlamiyla da kullanildig1 goriilmistiir. CM3’te ise bu kelime “planeta”
olarak gecmektedir.

Plus: "Daha" anlamina gelen kelimeye, gevirilerde ele alinan kelimelerde
rastlanmamustir.

Pouvoir: "-e bilmek" anlamma gelen bu kelimeye listede sadece

CM3'teki sekizinci sirada rastlanmaktadir.
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Répondre: "cevap vermek" anlamindaki bu fiile listede sadece CM3'teki
on li¢lincii sirada rastlanmaktadir.

Alors: "Oyleyse, o halde" anlamlarina gelen bu zarfa esdeger olarak
CMl'de “then” ve “so” kelimeleri, CM2'de ise “so” kelimesi

kullanilmistir.

Yapilan kelime karsilastirmasinda KM’de en sik kullanilan ilk 15 kelimeden

11 tanesi CM1’in en sik kullanilanlar listesinde 12 kelime ile eslesmistir. KM’deki
10 kelime, CM2’deki 8 kelime ile eslesmistir. Son olarak, KM’deki 8 kelimenin

CM3’teki 9 kelime ile eslestigi tespit edilmistir.



Tablo 6. Nesnelerin en sik kullanilan kelimelerinin karsilastirmasi
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esne
Bélii KM CM1 CM2 CM3
1. étre (f) (537) be (f) (870) ?’%) (f) (350) byt' / 6eits () (197)
2. avoir (f) (344) | have (f) (271) L‘\ ;) (f) (229) princ / mpun (i) (176)
3. ne (z) (323) little (s) (253) E # (i) (175) skazat' / ckazarts () (131)
4, petit (s) (219) say (f) (224) 7‘;% (f) (174) malen'kij /(ﬁa%enmcnﬁ @)
5. dire (f) (196) not (z) (196) k% (i) (155) oc¢en' / ouens (z) (69)
6. pas (z) (179) | prince (i) (185) "%‘ (i) (121) malen'kij / manenskuii () (67)
7. prince (i) (172) do (f) (153) 35' %“) (f) (104) planeta / mranera (i) (65)
8. faire (f) (111) very (z) (81) hl)l\té) (i) (104) mo¢' / mous (f) (49)
9. bien (z) (100) | make (f) (80) %’S’E (i) (99) spragivat' / ((:‘rl[g)amnBaTL )
10. fleur (i) (66) then (z) (74) l"\' %) (f) (78) net / mer (i) (44)
11. planéte (i) (63) | planet (i) (73) %%a\% (f) (76) zvezda / 3Besna (i) (43)
12. plus (z) (63) S0 (2) (72) %al’i\ (s) (71) Celovek / uenosex (i) (43)
13. pouvoir (f) flower (i) (68) | %' tvecat' / (f) (42
(63) t_) %) (f) (67) otveca OTBCUYaTh
14. épondre (f) come (f) (63) > 2 als(i)(42)
ripondre £5 () 69) :
15. alors (z) (49) know (f) (61) ,"S“\'%; (f) (55) baraSek / 6apamex (i) (41)
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3.2.7. Kelime Tiirii Sikhig1 Sayis1 Karsilastirmasi

Tabloya bakildiginda, her kelime tiiriiniin nesnelerdeki sayisal degeri

goriilmektedir. Kelime tiirlerine gore karsilastirma su sekilde yapilmistir:

Isim: KM’ye en yakin degere sahip olan nesne CMZ1’dir. CM2’de ise isim
kullanim1 340’a diiserek KM’ye en uzak nesne konumundadir. CM3’te de bir artis
s06z konusudur.

Fiil: Nesnelerdeki fiil kullanimin, isim kullanimmna gore daha az dalgalanma
yaptig1 goriilmektedir. CM1’deki fiil sayis1t KM’ye gore azalmis olsa da diger
metinler arasinda KM’ye en yakin degerdir. CM2, fiil kullaniminda KM’den ¢ok
uzaklagmamistir. Son olarak CM3, isimde oldugu gibi yine KM’ye en uzak nesne
konumundadir.

Sifat: CM1, isim ve fiildeki yakinligini sifatta bozmus, KM’nin degerine en uzak
nesne olmustur. CM2’deki sifat kullanimi oldukg¢a az goziikse de KM’ye en yakin
degere sahiptir. CM3 degeri ise CM1 ile CM2 degerlerinin arasinda bir
konumdadir.

Zarf: Bu kelime tiiriine baktigimizda, KM nin zarfi en az kullanan nesne oldugu
goriilmektedir. KM’ye en yakin degerin CM1’de oldugu, en uzak degerin ise
CM2’de oldugu goriilmektedir. CM3 degeri ise sifat kullaniminda oldugu gibi
CM1 ile CM2 degerlerinin arasinda yer almaktadir.

Tablo 7. Nesnelerin kelime tiirii sikliklarinin karsilastirmasi

1000
900
800 705733
700
600

917
742
538
500 469,30
400 339 326—gp
300 256551
195 167
200 114 130 II
100 l
. H

isim Fiil Sifat Zarf

KM ECM1 ECM2 mCM3

Tabloya genel olarak bakildiginda, tiim degerler bakimindan KM’ye en yakin

nesnenin CM1 oldugu anlasilmaktadir. CM2 ve CM3, KM’ye uzaklik bakimindan

neredeyse aynidir.
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DEGERLENDIRME

Bulgular kisminda incelemenin ilk asamasinda, elde edilen bulgular analiz
edilmistir. Analiz sonucunda KH Coder’in, matriks normlar baglaminda kullanilabilecek

degerleri sundugu gozlemlenmistir.

Incelemenin ikinci asamasinda, analiz edilen bulgular matriks normlar
baglaminda alt basliklar halinde karsilastirilmistir. Yapilan karsilastirmalar sonucunda
nesnelerin esdegerlik degerlendirmesi ilk olarak karsilastirmada yer alan alt basliklara
gore yapilacak, ikinci olarak ise yapilan bu karsilastirmalar sonucunda ¢eviri metinlerinin
genel konumlari tespit edilecektir. Buna gore, ¢evirilerin mikro diizeylerdeki esdegerlik

degerlendirmeleri su sekilde yapilmistir:

e Birim kelime sayisi diizeyinde esdegerlik degerlendirmesinde, CM1’in
“yeterli” ¢eviri oldugu, CM2 ve CM3’niin “kabul edilebilir’ c¢eviri
olduklari tespit edilmistir.

e Farkli kelime sayis1 diizeyinde esdegerlik degerlendirmesinde, CM2’nin
“yeterli” ¢eviri oldugu, CM3’iin de “kabul edilebilir” ¢eviri oldugu tespit
edilmistir. CM1 ise diger ¢evirilerle kiyaslandiginda “yeterli” geviriye
daha yakin oldugu tespit edilmistir.

e Ciimle sayisi diizeyinde esdegerlik degerlendirmesinde, CM1’in “yeterli”
ceviri, CM2 ve CM3’iin “kabul edilebilir” ¢eviri olduklari tespit edilmistir.

e Paragraf sayis1 diizeyinde esdegerlik degerlendirmesinde, CM2’nin
“yeterli” ¢eviri oldugu, CM1 ve CM3’iin “kabul edilebilir” ¢eviri olduklar
tespit edilmistir.

e Boliimlerdeki paragraf sayisi diizeyinde esdegerlik degerlendirmesinde,
CM2’nin “yeterli” geviri oldugu, CM1 ve CM3’iin “kabul edilebilir”
ceviri olduklari tespit edilmistir.

e Kelime siklig1 sayisi diizeyinde esdegerlik degerlendirmesinde, CM1’in
“yeterli” ¢eviri oldugu, CM2 ve CM3’iin “kabul edilebilir” ¢eviri olduklari
tespit edilmistir.

e Kelime tirli siklig1 sayis1 diizeyinde esdegerlik degerlendirmesinde,
CM1’in “yeterli” geviri oldugu, CM2 ve CM3’iin “kabul edilebilir” ¢eviri
olduklar tespit edilmistir.
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Yapilan bu tespitlerin sonucunda, gevirilerin matriks normlar baglamindaki

esdegerlik degerlendirmesi su sekildedir:

CM1’in, yapilan karsilagtirmalarin ¢ogunda “yeterli” ¢eviri konumunda
oldugu goriilmiistiir. Bu durumda, CM1’in matriks normlar baglaminda
kaynak ekine yakiligindan dolay1 “yeterli” bir ¢eviri oldugu sonucuna
varilmistir.

CM2’nin, yapilan karsilastirmalarda neredeyse yar1 yariya, hem “yeterli”
hem “kabul edilebilir’ bir konumda oldugu goriilmiistiir. Ancak yapilan
genel degerlendirmede matriks normlar baglaminda kaynak ekinden ¢ok
erek ekine olan yakinligindan dolay:1 “kabul edilebilir” bir ¢eviri oldugu
sonucuna varilmistr.

CM3’in yapilan karsilastirmalarin hepsinde “kabul edilebilir” geviri
konumunda goriilmiistiir. Cevirinin matriks normlar baglaminda her
sekilde erek ekine yakin olmasindan dolay:1 “kabul edilebilir” bir ¢eviri

oldugu sonucuna varilmstir.
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SONUC

Biiylik miktardaki metinsel verilerden anlamli baglamlar elde etmedeki yeni
yontem arayislari, ¢esitli alanlarin gelismesine yol agmustir. Bu alanlardan biri olarak
metin madenciligi karsimiza ¢ikmaktadir. Metin madenciligi, dogal dil metnini veri
kaynagi olarak kullanir ve yapisallagtirilmis veri elde etmeyi hedefler. Metni veri kaynagi
olarak ele alan bir¢ok alanda kullanilmaktadir. Bu baglamda, metin madenciliginin ¢eviri
calismalarinda da kullanilabilecegi goriilmektedir. Ote yandan, teknolojik gelismelerin
ceviri ¢alismalarindaki yerinin 6nemli oldugu, alanda kullanilmak {izere yeni yontemlere
ve giliclii araglara ihtiya¢ duyuldugu alaninda uzman arastirmacilar tarafindan
vurgulanmistir. Bu tez ¢alismasinda, bir metin madenciligi analiz arac1 olan KH Coder’1n,
erek odakli kuram ve ¢eviri normlarindan “matriks normlar” 1siginda yapilan
karsilastirmali  geviri ¢alismalarindaki kullanilabilirligi ve yeterliligi test etmek

amaclanmustir.

Calismada inceleme nesneleri olarak “Le Petit Prince” ile Ingilizce, Japonca ve
Rusca cevirileri ele alinmistir. Inceleme kisminda, ilk olarak KH Coder ile elde edilen
bulgular analiz edilmis, daha sonra analiz edilen bulgular karsilastirilmigtir. Calisma
sonunda yapilan degerlendirmede, KH Coder’in matriks normlar baglaminda
kullanilabilecek degerleri sundugu gézlemlenmis, karsilastirilan bulgularin esdegerliligi
tespit edilmistir. Buna gore Ingilizce gevirinin “yeterli” ceviri, Japonca ve Rusca gevirinin
“kabul edilebilir’ ¢eviri olduguna karar verilmistir. Esdegerlik degerlendirmelerine
bakildiginda ise g¢evirmenlerin ¢evirilere olan yaklasimlarinin, gevirecekleri dillerin
kiiltirel ve dilsel yapilarma gore sekillendigi goriilmistiir. Diger yandan, ¢aligmada
sadece bigimsel oOzellikler incelense de anlamsal diizeyde de yeterince veri elde

edilebilecegi goriilmiistiir.

Caligma sonunda elde edilen bulgular ve yapilan degerlendirmeler 1s18inda,
calismanin amact dogrultusunda belirlenen arastirma sorular1 su  sekilde

cevaplandirmigtir:

1- KH Coder analizi, matriks normlarin degerlendirilmesinde yeterli bir sonug

gosterir mi?

KH Coder’in, gesitli 6zellik ¢ikarimlari sayesinde matriks normlar baglaminda
yorumlanabilecek verileri kolaylikla sunabildigi goriilmiistiir. Calismada elde edilen

bulgularin hepsi, matriks normlar baglaminda yorumlanabilmistir. Bu durum, KH Coder
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yaziliminin matriks normlarin degerlendirilmesinde yeterli bir isleyise sahip oldugunu
gostermektedir. Sonug¢ olarak, calismanin sonunda KH Coder’in matriks normlarin
degerlendirilmesinde vyeterli olduguna, dolayisiyla ilgili c¢alismalarda rahatlikla

kullanilabilecegine karar verilmistir.

2- KH Coder, ¢eviri normlart baglaminda yapilan karsilagtirmali bir ¢aligmada

kullanilabilir ve yeterli midir?

Inceleme kisminda yapilan karsilastirmalar esnasinda, farkl1 yapilara sahip dillere
ait KH Coder verilerinin inceleme siirecinde bir dengesizligi ortaya ¢ikardig
gozlemlenmistir. Bu yiizden ¢aligmaya belli kisitlamalar getirilerek daha saglikli bir
inceleme yapilmaya calisilmistir. Caligmanin sonunda, KH Coder’in ¢eviri normlart
baglaminda karsilastirmali bir caligmada kullanilabilir oldugu sonucuna varilmistir.
Ancak farkli yapilardaki dillerin incelendigi karsilastirmalarda her ne kadar bir sonuca
varilabilse de yazilimin yeterli olamayacagina karar verilmistir. Diger yandan, yapisal
olarak benzer olan dillerin analiz edilmesi durumunda daha saglikli bir incelemenin
gerceklesebilecegi diisiiniildiigiinden, yazilimm hem kullanilabilir hem de yeterli olacag

diistiniilmektedir.
3- KH Coder, karsilastirmali ¢eviri ¢alismalarinda kullanilabilecek bir arag m1?

Yontem kisminda araci tanitirken deginilen 6zellikler, inceleme kisminda elde
edilen bulgular ve c¢alisma sonunda yapilan degerlendirmeler g6z Oniinde
bulunduruldugunda, KH Coder’in karsilagtirmali ¢eviri ¢alismalarinda kullanilmak i¢in

uygun bir arag¢ olduguna karar verilmistir.

Calismanin veri toplama asamasinda, arastirma nesnelerinin farkli tipolojideki
dillerden oldugu i¢in kisitlama getirilmistir. Koyulan kisitlamalarla ¢alisma daha saglikli
nihayetlenmistir. Fransizca ve Ingilizce orneginde oldugu gibi, tiim nesneler ayni
tipolojideki dillerden olsayd: belki de kisitlamaya gerek kalmayacakti. Ancak inceleme
nesneleri hakim oldugumuz dillerden secildigi i¢in kisitlama yapmak zorunda kalinmistir.
Karsilastirmali c¢eviri ¢alismalarinda KH Coder ile yapilacak gelecek incelemelerde
tipolojik benzerlik gosteren dillerin ele almmmasi1 veya kisitlamalar getirmeleri

Onerilmektedir.
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Diger bir Oneri, aracin karsilagtirmali ¢aligmalar i¢in ayni anda birden fazla
dosyay1 isleyebilme ozelliginin gelistirilmesi gerektigidir. Boylece sadece ceviri
calismalarinda degil, sosyal medya ve anket incelemeleri gibi diger alanlarda yapilan
caligmalarda da olas1 bir karsilagtirma Ozelliginin arastirmacilara yardimci olacagi

distiniilmektedir.

Elde edilen sonu¢ dogrultusunda g¢alismanin, ceviri karsilastirmast cesitliligi
bakimindan ¢eviribilim alanina katkida bulunacagi, ayrica bu alandaki ¢aligmalarda bir
inceleme yontemi olarak kullanilabilen metin madenciliginin daha iyi anlasilmasi
acisindan 6nemli bir ¢calisma olacagi diisiiniilmektedir. Ayrica KH Coder’1in kullanilacagi

ileri galigsmalarda, bu ¢alismanin faydali bir kilavuz olacagi beklenmektedir.
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